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INTRODUCCION

A medida que el desarrollo econdmico de nuestro pafs se ha
intensificado, se han ido modificando muchas de las pautas de
comportamiento y de las estructuras sociales tradicionales. Esto,
y dado que, debido a ese mismo desarrollo, la investigacidn
cuenta ahora con recursos suficientes, ha hecho gque, de manera
sistemdtica, la investigacidn en el drea socinl sea uno de los
#lementos bdsicos en la resolucidn de los problemas actuales de
Heéxico.

El objeto de estudio en este trabajo, la nctitud de la gente
hacia los roles sexuanles, ha cobrado especial interds a Jdltimas
fechas, debido a que se ha encontrado que los roles sexuales son
importantes en la determinacion de la conducta de las personas y
también debido a que es de los conceptos que estan siendo
transformados debido a los estimulos gque el desarrolleo ha
acarreado, ‘

For otro lado, a pesar de que la psicologia y 1las
matematicas han astn&o estrechamente enlazdadas desde hace siglos
(la téenica estudisticovuqui usada, el andlisis factorial, surgid
como respuesta a un problema particular de psicologia), la
tendencia o ser multidisciplinardin gque  actualpente sigue In
investigacidn, ha hecho que los vinculos entre estas dos ciencias

se refuercen. En este traboajn se muestra un resultado de la
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eficiencia de ambas ciencias trahajando conjuntamente: E1 primer
paso en la validacidn de un inventario sobre roles sexuales para
la poblacidn mexicana.

Se ha intentado hacer este trabajo claro para la gente que -
trabaja en las dos disciplinas que se relacionan con €1, asi, el
primer y tercer copitulo contienen todo 1lo relativoe a los
antecedentes, motivaciones, objetivos y conclusiones del trabajo,
explicado en forma que no requiere de un conocimiento matemdtico
previo, mientras que el segundo copitulo explicn mas
detalladamente el modelo matemitico y el procedimiento

computacional usados en la validacidn del inventario.
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CAPITULO 1

FRESENTACION DEL PROBLEMA.



1.1 EXPLICACION DE QUE ES UN INVENTARIO PARA MEDIR VARIABLES
FSICOLOGICAS Y LOS REQUISITOS QUE DEBE REUNIR:

CONFIABILIDAD Y VALIDEZ

1.1.1 FUNCIONES Y ORIGEN DE LOS TESTS FSICOLOGICOS.

La funcion bdsica de 1los tests psicoldgicos es pedir
diferencias entre individuos o entre las reacciones de un mismo
individuo en diferentes situaciones.

Una de las motivaciones para el desarrollo de los tests, fue
€l querer identificar y educer a las personas con retardo mental,
0 locura, quienes hasta el siglo XIX se vefan con negatividad,
Anteriormente se conocian pruebas o tésts que cumplian de alguna
manera la funcidn mencionada, tales son las pruebas del sistema
de examinacidn civil que prevalecio en el 1nperib chino por casi
3,000 anos y pruebas presentes en el proceso ,educutivo de los
antiguos griegos con los que pretendian medir caracteristicas
fisicas o mentales (por e3. el método socrdtico de ensefianza).

Al comenzar el ‘1nterés en el cuidado od;cuodo de las
desviaciones mentales, surge .ln necesidad de tener criterios
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uniformes para ddentificar Yy cleasificar estos, tales como

estdndares de oadmisidn para instituciones. Principalmente fue
necesario diferenciar entre locura y retardo mental; 1la primera
se manifiesta por desdrdenes mentales gque pueden o no  ir
acompafados de deterioro intelectual, la segunda se caracteriza
por una insuficiencin intelectual presente desde el nacimiento o
la temprana infancia. La primera distincidn entre ambas 1la
realizé  Esquirol  (Francia 1838), y seflala que existen varios
grados de retardo mental que varfan sobre un continuo,
Fosteriormente (1864) Seguin npbrto técnicas de entrenamiento
sensorial y muscular que fueron incovporadas a tests no verbales
de inteligencia.

Cerca de medio siglo despues, Alfred Binet (Francia 1873),
aportd técnicas para examinar a niffos que no réspondfnn a la
educacidn escolar normal, pero a quienes pod{a considerarse
educables.

Ubicacidén dentro del desarrello de 1la Psicologia.- La
psicdloglo experimental en los principios del siglo XIX, se
preocupaba por llegor a una descripcion generalizada de 1la
conducta hununo. es decir) centraban su atencidn en las unifor-
midades de 1o conducta mas que en las diferencins de esta, por
lq que las diferencias éntre las reacciones de un grupo de indivi
duos ante la misma situacion eran consideradas como un error, o
vm‘ioﬁilidod individual que conducfa a resultados poco p"\*e-cisos._

.h&wnqs la psicoloﬁfn ‘estudiaba  basicamente problemas de tipo
sensorial, ¢ndo que o los psicédlogos se les  formaba hdsicumente
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en fisiologi{a y medicina., Esto se refleja en los primeros tests
psicoldgicos, que no puede decirse gque fueron estrictamente
*psicoldgicos®, sin embargo a partir de ellos se ve la necesidad
de wuniformizar las condiciones de aplicacion del test y
controlarlas, para disminuir el "errvor individual®,

El primer  gran conjunto de datos sistematizado sobre
diferencias individuales fue reunido por Francis Galton en un
lnboratorio montado en 1884 y que operd durante 4 aflos. Con el
objeto de estudiar la herencia, wmedfa funciones sensomotores
simples, wvelocidades de reﬁccidn y algunos rasgos f{sicos, con
tests desarrollados por &l mismo Galton. También estimulaba a las
instituciones educativas a tener registros antropométricos de sus
estudiantes.

Galton pensaba, al igual gque Locke, .que 1las pruebas de
discriminacidn = sensorinl podrian servir como medida de 1la
inteligencia de una persona.

Galton fue tambien uno de. los primeros en aplicar las
*rating scale’ (esco1n§ de.ﬂe$timociﬂn) y los hétodos de
cuestionario, asi como el uso de la tfcnica de asociacion 1libre,
que despues se empled con unu~grnn variedad de fines. También
desarrolld métodos estadisticos para analizar las diferencias
individuales, modificando las térnicas matemiticas hasta entonces
desarrolladas, de forma que pudieron usarse por cualquier tipo de
investigador no necesardamente  un  matemdtico. Esta f&se de la
obra de Gdlton hﬁ sido continuado por muchos de sus diécipulos.
ol.nos eminente de los cﬁales fue Karl Fearson.
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1.1.2 LOS FRIMEROS “"TESTS MENTALES®.

El término "test mental® fue utilizado por primera vez en la
literatura psicoldgica por el psicdlogo americano James McKeen
Cattell en 1890 y se referia a un congunto de pruebas para
determinar el nivel dintelectual de estudiantes de preparatoria.
Cattell compartia el punto de vista de Galton de que era posible
obtener wuna medida de las funciones intelectuales a partir de
mediciones de la éiscrininoci6n sensorial y tiempos de reaccidn,
ademds preferia medir estas Yltimas pues podia hacerse con mayor
precisidn y seguridad.

Los tests de Cattell eran los tipicos de la dltima decada
del siglo XIX. Estas series de tests se aplicaban a niffos
escolares, estudiantes universitarios y adultos sip
discrininociGn. En la exposicidn celebrada en Chicago en 1893,
Jastrow instald un centro de exhibicidn en el que invitaba a 1los
visitantes a someterse a tests sensoriales, wmotores y de procesos
de percepcidn simple, y o comparar su hobiiidnd con las normas.
Fosteriormente se ha visto que en estos tests no se¢ correlacionan
los resultados ni entre ellos mismos ni con otras estimaciones
del nivel intelectual tales como calificaciones académicas.

Mientras tanto en Europa, comenzaban a desarrollarse pruebas
que preténd(on mediv funciones mas éonplejns. Tal es @l caso de
las pruebas desurroliodns por E. Kraepelin (1895) qué estaban
disefiadas - con el propdsito de medir lo‘ que' el consideraba
factores bisicos en la  caracterdzacddn de un dindividuo. Los
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tests, que empleaban fundamentalmente operaciones aritméticas
simples, estaban destinados a medir los efectos prdcticos, 1la
memoria Yy la susceptibilidad a la fatiga y o la distraccidn. Unos
pocos affos antes, Oehrn (1889), discipulo de Kraepelin, habfa’
empleado tests de percepcidn, memoria y funciones motoras en la
investigacion de las interrelaciones de las funciones
psicoldgicas. Otro psicdlogo alemdn, Ebbinghaus (1897), aplicd a
escolares olgunqs tests de cdlculo aritmético, de memoria
inmediata y de co;pletncidn de frases. El mas complejo de los 3
tests, el de cnmbletocidn de frases, fue el dnico que mostrd una
tlara correspondencia con el rendimiento escolar de los nifios.
Rinet y Hewri, en un articuloe publicado en Francia en 1895
critican la mayoria de las series de tests existentes, por ser en
gran medida sensoriales y concentrarse indebidamente en aptitudes
especializadas sencillas. Argumentabhan, ademas, que en la medida
de funciones mas complejas no es necesaria una gran precisidn,
puesto que las diferencios individuales son mayores en ellas. Se
propuso una extensa y variada 1lista de tests que abarcaban
funciones tales como la memaria, la imaginacién, la atencidn, 1la
comprensién, la sugestibilidad, la apreciacidn estética y muchas
mas. En estos test podemos facilmente reconocer las tendencias
gue conducirian finalmente al desarrollo de las famosas escalas

de inteligencia, de Binet.
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1.1.3 EL DESARROLLO DE LOS TESTS DE INTELIGENCIA.

La primera escala de Einet aparece en el aflo de 1905 y es
llamada Escala 1905. Consiste de 30 problemas presentados en
orden ascendente de dificultad (el nivel de diferencia fue
determinado administrando el test a niflos normales de entre 3 y
11 afios ¥y a pergonas con retardo mental). El test cubrfa
especialmente los aspectos de juicio, comprensidn y razonamiento
y velegaba, en  comparacidn con  los test de la época, lo
pevceptual y sensorial. Esta escala se pvesenté como un
instrumento provisdonal, y no se formuld ningdn método para
calificarla.

Ev la segundo escala, la de 1908, se aumentd el ndmero de
tests, eliminando por otra parte algunos de la primera,
agrupandose todos los tests por niveles de edad; asi por ejemplo
en &l nivel de 3 aflos se colocaron todas los tests gque fueron
pasados por entre un B0 y un 20 por ciento de nifios de esa edad.
La puntuacidn del nifio en el test podfa, pues, expresarse como
ednd mental, es decir la edad de los niflos normales cuya
¢ jecucidn igualaba. Esta escala se popularizo rapidamente entre
los psicdiogos y ﬁparecieron versiones modificadas; en una de
e€llas, desarrollada por la Universidad de Stanford aparece por
primera vez el término *crecimiento intelectual®, que es la razdn
entre edad mental y edad cronoldgica. La dltima revisidn de este

test es muy usada hasta nuestros dias,



1.1.4 TESTS COLECTIVOS.

Los tests de Binet, as{ como todas sus revisiones, son
escalas individuales, en el sentido de que solo pueden aplicarse .
a4 una persona a la vez.

Los tests colectivos fueron creados para satisfacer una
necesidad practica. Cuando los Estados Unidos decidieron
participar en la primera guerva mundial un comité encabezado por
Robert M. Yerkes, se percatd de la necesidad de clasificar
rapidamente a millén y medio de reclutas respecto a su nivel
intelectual general. Tal informacidn sirvio mds tarde como ayuda
en muchas decisiones administrativas. En estas circunstoncias se
constituyd el primer tedt de inteligencia colectivo, después de
la guerra se hicderon modificaciones para que este test sirviera

no solo para el ejército sino para uso civil.

1.1.5 TESTS DE APTITULES.

Aun antes de la primern.guerrp mundial los psicdlogos habian
admitido 1la necesidad de tener tests qué midieran aptitudes
especiales ya que en los de dinteligencia no se cubria este
.objetivo. Estos tests de aptitudes especicles se elaboraron para
sS4 uso en la ofientocidh prdfesionol y on..lo ‘selecci6n v
clnsificacidn del personal inquétridl y militar. - Entre»log tests
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nas usados se encuentran los de aptitudes mécanicas,

burocraticas, musicales y artisticas,

1.1.6 TESTS DE PERSONALIDAD.

Estos miden aspectos afectivos o© no dintelectuales de 1la
conducta, toles comno ajuste emocional, relaciones
interpersonales, motivacign, intereses, actitudes, etc.

Se considera a Kraepelin precursor de estos tests por su uso
de los tests de asociacidn libve, en los que se proporciona al
paciente una palabra de estimulos a la que el debe responder con
la primera palabra que le venga o lo mente.  Galton, Peargson y
Cattell desarrollaron cuestionarios estandarizados y teécnicas de
*rating scale’ (escalas de estimacidn) sobre estos tests que som
usados hasta la fecha, ‘

El proiotipo de cuestionario de personalidad fue
desarrollado por Woodworth durante la primera guerra mundial con
el fin de detectar hombres cuyo neurotiscisme los hiciera
ineficientes para el‘éervicio militar. Aungue no fue usado con
este propdsito, si sirvio como base para inventarios emocionales
posteriores,

Otros tipos de tests de personalidad son los tests de
desempeflo 0 situacionales en los que el sujyeto tiene que realizar
ciertas tavrens, lL.as primeras aplicaciones notorias de estos
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tests son presentadas por Hartshorne, May y colaboradores entre
1920 y 1930. Aparece durante la segunda guerra mundial otra serie
de tests de este tipo (194B) para medir conducta social y
emocional compleja y sutil; gue requerfia personal especialmente

entrenado para su administracion.

1.1.7 CONSTRUCCION LE FRUEEAS.

Para la construccion de pruebas o tests del tipo psicoldgico
s necesario conocer ciertas técnicas, definiciones y conceptos.

Medida. - For definicidn medir es asignar ndmeros a las
cantidades de las propiedades de los objetos de acuerdo con‘
reglas dadas cuya validez puede probarse emp{ricamente, es decir,
medir es dar la magnitud de cierta propiedad de uno o mas
objetos con ayuda del sistema numérico. Existen cuatro niveles de
medida los cuales difieren en la cantidad de infornnciéﬁ llevada
por los nimeros que representan las magnitudes de las cualidades,
los mimeros pueden dar dichas magnitudes sobre una escala
nominal, ordinal, de intervalo o de proporcidn.

Egcala Nominal.- La medicidh'se da en u; nivel elemental
cuando los nimeros u otros simbolos se usan para la clasificacidn
de objetos, personas o caracterd{sticas. Cuando se usan con el fin
de distinguir entre s{ 1los grupos a que pertenecen varios

objetos, los nimeros o simbolos Eonstituyﬁn una escala nominal o
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clasificatoria.

Escala Ordinal.~- Al nivel de esta escala los wdmeros
proporcionan solamente el orden de los objetos con respecto al
rasgo gque se mide. Los ndmeros 2,4,7 y 9 asignados a los objetos
A B, C y It con respecto a cierto rasgo indican solamente que los
objetos tienen €l orden I, C, E, A, con relacidn a la dimensidn
del rasgo. Cuando conocemos las posiciones de los obhjetos en una
escala ordinol podemos indicar sus relaciones entre si por medio
de los sdgnos ¢ 3 =,

Escala de Intervalos.~ En esta escala los nimeros también
dan informacidn acerca del tamafio de las diferencias entre los
ohjetos con respecto a 1la magnitud del rasgo medido. Las
diferencias entre los nimeros pueden compararse entre siz Si 1los
nimeros 2, 4, 7 y 9 dan la magnitud de cierto rasgo de los
ohjetos A, B, €, y D en una escala de intervalos, podemos decir
que 1la diferencia en la magnitud del rasgo medido entre A y E es
igual a la diferencia entre C y D) ya que la diferencia entre sus
respectivas mediciones es numericomente igual. Fara poder medir
al wnivel de una escala de intervalo es necesario teﬁer unidades
iguales en la escalaq.

Escolé de Prop&fci&n.~ En esta escala los nUmeros dan
informacidn, no sdlo -del orden de rango de los obgjetos y del
tamafio relativo de las diferencias entre las proporciones. Si los
nimeros 2, 4, 7 y 9 representan ahora la magnitud de un' cierto
atributo de los objeto A, B, C, y D al nivel de una escala de
proporcidn, sabemos que B tiene dos veces el atributo de A, etc.
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La medicion al nivel de la escala de proporcidon esta basada en la
suposicidn que se conoce el punto cero, Yy que se tienen unidades
de hedidu iguales a partir de este punto a todo lo 1largo de 1a
escala.

La mayorfa de los dnstrumentos f{sicos de medicidn
proporcionan datos al nivel de escala de proporcion.

El problema de medir rasgos psicoldgicos al nivel de 1o
gscala de proporcidn ha interesado mucho, pero el problema no ha
sido resuelto poruilos propdésitos practicos de la construccidh de
tests.

Variable Fsicoldgica.- Se define como una propiedad o
cnrncter{sticu que poseen diferentes dndividuos en cantidades
distintas y que repercute en cualquier manifestacidn conductual.

La posicidon de un individuo sobre el continuo sobre el que
se¢ representan las mediciones no es dada como un puntaje absoluto
sino como un puntaje relativo. 8Bi se tiene solamente un
individuo, su posicidn sobre un continuo psicoldgico no puede
medirse pues solo podemos comparar a los individuos enire si.

Los instrumentos para medir variables psicoldgicas sobre una
escala de dintervalo se construyen empezando por suponer unpa
distribucidn normal de los puntajes. En esta escala de dintervalo
usamos la variaciton entre cada individuo co;o unidad de medida.
La significacidn y exactitud de 1a escala obtenida depende, por

supuesto, de lo correcto de la suposicidn.
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1.1.8 HNATURALEZA Y US0O DE LOS TESTS FSICOLOGICOS.

Que es un  test psicoldgico? Es una medidn estandarizada y
objetiva de una muestra de la conducta de un dindividuo, gque se
pretende represente tal conducta. Este objetivo depende del
ndmero y naturaleza de los {tems de la muestra,

El diagndstico o valor predictivoe de un  test psicoldgico
depende  del  grado en gque sirve para indicav un drea determinada
de  comportamiento, 84 se puede probar que hay una
correspondencia  cercana entre  las  respuestas al test y el
comportamiento del individuo en &l drea, entonces el test cumpie
su  proposito. La similaridad entre la muestra del test y la
conducta a predecir puede vardar mucho,

Estandarizacidn: Es por un  lado, la uniformidad del
procedimiento en la administracidn y calificacidn del test. Poh
otro lado se refiere al establecimiento de normas o desempefios
promedio contra 165 cuales comparvar el de un dindividuo en
particular.

Confiabilidod: Se determina empivicamente. Usualmente puede
interpretarse como consistencia de las calificaciones obtenidas
PO una peésonn cuan&o se le examina con el mismo test o con uno
equivalente,

Unlidez: Es el gvado en el que el test mide lo que se supone
debe medirl Es una forma de saber si el test cumple su Ffuncidn.

Usualmente requiere de criterios externos al test para medirse.
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1.1.9 VALIDEZ.

La validez de un test se refiere a 1o que este mide y a cdmo

lo mide. Lo validez podria entenderse: cdmo medir lo que se
pretende medir?,

De alguna otra manera seria la corrvespondencia entre las
variables, los indicadores, las definiciones y la
operacionalizacion de estos.

Ee decir, la valdidez interpreta la relacion ldgica entre lag
definiciones y las construcciones ({tems, afirmaciones,
preguntas, etc.) asi como 1a relacion empirica del objeto medido
£on las hipdtesis; en una palabra, representatividad, Es
representativo nuestro estudio?.

Solamente es posible definir el rasgo que mide un test
mediante el examen de los criterios especificos y otras fuentes
de informacidn, utilizadas para establecer su validez, En
general, la validez de un método es la exactitud con que pueden
hacerse medidas significativas y ndecuadas con él, en ¢l sentido
que midan realmente los rasgos qde se pretenden medir.

Cugndp estimames la validez de un test, necesitamos saber
que rasgo deseamos que mida. Este rasgo se llama variable de
criierio. Nos interesa saber que tan bién corresponden las
-posiciones de los individuos en la distfibucidn de los puntajes
obtenidos a sus posiciones en el continuo que representa la
variable de criterio. La validez es tradicionalmente estimada por
un coeficiente de correlacidn, llamado coeficiente de validez, el
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cudl indica la relacidn que hay entre los datos obtenidos con el
test y los datos que usamos, con un grado conocido de certeza,
como indices para los puntajes del individuo en 1la variable de
criterig.

Fundamentalmente, todos 1los procesos para determinar la
validez de un test se basan en las relaciones entre la  actuacidn
en dicho test y otros hechos observables independientemente
relativos al rasgo de conducta gque se esta considerando, estos
procedimientos se clasifican en tres cotegorfas principales:
validez de contenido, validez empirica o de criterio y wvalidez
estructural o de elaboracion.

Cunntas clases de valddez hay? Los autores difieren en
algunos tipos de valldez, Kerlinger (1975) dice que se deben
considerar la validez del contenido, de criterio, de
construccion, interna y externa. David Magnusson (1976) habla
tambien de una validez predictivu.‘nounie y Heath (1973) tratan
la validez de criterio-conexo. Sin embargo, se puede concluir que
hay basicamente cuatvro tipos de validez utilizados por ios
metodologicos de la investigacidn (ademds de la validez interna y

externa) estos son:

a) Validez concurrente
b) Validez predictiva
c) Validez de contenido 1 S

d) Validez de construccldn




La wvalidez interna expresa una relacidn logica, es decir,
nide la adecuacidn entre las definiciones y la
operacionalizacidn, entre todas las construcciones hipotéticas
con las dreas del instrumento de medicidn.

La validez externa expresa una relacidn empirica, es decir,
manifiesta la representatividad de la investigacidn.

Validez Concurrente.~ 8Se considera como una validacidn
orientada por criterios, consiste en la correlacidn entre el
puntaje  arrojado 2por el instrumento (que nosotros eloaboramos) y
un crdterio externo. E1 criterdo externo se refiere a otro
instrumento o técnica que mida . la misma caracteristica en
estudio.

Un requisito indispensable, es gque las dos técnicas o
instrumentos sean aplicodos casi al mismo tiempo (que no pase Qe
mas de cineo dias entre la aplicacidn de uno u otro) para evitar
que las correlaciones se vean alteroedas por fociores presentes en
el tiempo. .

Validez Predictiva.~ Consiste en la correlacién entre el
puntaje arrojado por el dnstrumento y un criterio externo.
Tambien se considera como una forma de validacidn orientada por
Critérios.

La diferencia bhdsica entre 1la volidei predictiva y 1la
validez concurrente estd en que la wvalidez predictiva se
.correlaciona con un criterio externo €l cual no es ap;icodo al
mismo  tiempo que ﬁueétroiinstrument03 mientras que en la validez
concurrente se aplica al mismo tiempo que, el criterio externo.
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Por esto se recomienda, al seleccionar el criterio, que se tengan
las debidas precauciones metodoldgicas; una cosa seria la validex
predictiva de  nuestro instrumento y otra 1las relaciones
interesantes que podria tener nuestro instrumento con otros
factores y fendmenos de la realidad.

Al seleccionar el criterio "predictivo® se recomienda que
dste no sea anterior wi posterior a los seis meses de aplicacidn
del instrumento que pretendemos validar.

Validez de Cowtenido.- Este tipo de validez manifiesta la
representatividad o suficiencia del muestreo del contgnido de una
prueba (Kerlinger, 1973).

Por contenido entendemos las d4reas. materias, temas,
subtemas, preguntas, reactivos, {tems, afirmaciones y tdpicos de
un instrumento.

En una palabra, la validez de contenido consiste en probar
que las preguntas, tdpicos o afirmaciones de un instrumento de
medicidn tengan que ver con lo que se estd midiendo.

Este tipo de validez se emplea generalmente en'los tests de
rendimiento, estos eston destinados a medir el grado de dominio
del individuo en una habilidad especifica o un curso de estudio.
Fara vnli&ar este iipo de test el drea de contenido que estamos
-considerando tendrd que " describirse anticipadamente, tendremos
que asegurarnos que todos los 'ospectos principales estdn
adecundamente cubievrtos por los elementos del test. Ademds, la
validez de contenido depende de la peﬁtinenciu de las respuestas
del individuo respecto al drea de conducta que estamos
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considerando, y na  de la aparente adecuacidn del contenido del
elemento. La mera anspeccifn del test puede no revelar los
procedimientos empleados realmente por los sujetos al efectuar el
test.

También es dimportante no generalizar demasiado en lo
referente al contenido probado por el test.

La validez del contenido en un test se consigue desde el

comienzo por medio de la eleccidn de los elementos apropiados. La
preparacidn de 10; elementos del test va precedida por un examen
concienzudo y sistemdtico de los programas del curso y de los
libros de texto correspondientes, asi como por consultas a los
expertos en las asigvnaturas. Basandose en todo esto se preparan
las especificaciones del test para los redactores de elementos.

£l estudio de la validez de contonidb en ¢l manual de un
test de rendimiento tendrd que incluir informacion sobre las
dreas temdticas, las habilidades del aprendizaje o los objetivos
que el test abarca, con alguna indicacidn .de 1los elementos de
cada categorfa. Ademds, deberdn describirse los procodinienfo:
seguidos en la seleccion de las categorfas y la clasificacién de
los elementos.

Para completar la validez del test se pueden seguir ciertos
procedimientos enpiéicos. Conviene revisar tonko las puntuaciones
totales como la actuacidn en cada elemento cowncreto para apreciar
el progreso en el grado.

Entre otros procedimientos suplementarios que  pueden

utilizarse, cuando resulté nproplodo. se hallan el estudio de los
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tipos de ervores Jque comunmente se cometen en el test y el
andlisis de los métodos empleados por los sujetos. Fara descubrir
la posible influencia improcedente de la aptitud para leer las
instrucciones sobre 1a actuacidn en el test, se pueden
correlacionar las puntuaciones del test con las de otrao de
comprensidn de lectura.

La wvalidez de contenido, especialmente cuando esta apoyada
por comprobaciones empiricas tales como las expuestas
anteriormente, proporciona una técnica adecuada parae valorar los
tests de rendimiento. Nos permite responder a dos preguntas que
son bdsicas para la validez de un test de rendimiento:,

1.~ Abarca el test una muestra representativa del contenido del

programa?

ra
1

Esta la actuacioh en &l test lo suficientemente libre de la
influencia de variables improcedentes?
?or otvra parte pava los test de aptitud y personalidad la
- 'validez de contenido no es suficiente y puede conducirnos a  un
ervor.

No ha de confundirse la validez de contenido con la validex
aparente. Esto ultima no es validez en sentido técnicoi no  se
" refiere o' lo que .reolnente mide el +test, sino a 1o gque
superficialmente parece medir.

Validez de Construccidn. - ‘Este tipo de validez se wutiliza,
generalmente, cuando no existe un  criterdio externo ' claro y
evidente en la interpretacion. _

"Entendemos por un concepto =l atributo que postulamos . para
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.

las individuos y que habrd de veflejarse a traves del rendimiento
obtenido en un test (Cronbach y Meehl, 1953).

La validez de construccidn propone una validacion indirecta
Yy suele emplearse en problemas como la influencia de conotaciones
bio-psico-socinles y culturales en la aplicaciahn de un
instrumento de medicidn,

Cualquier dato que arroje luz sobre la naturaleza del rasgo
que estamos considerando y de las condiciones que ofectan a su
desarvollo y manifestaciones tiene utilidod pava este tipo de
validez.

Un criterio importante que se usa en la validacicoh de
algunos tests es 1la edad. Como se espera que las aptitudes’
aumenten con la edad durante 1la niflez, se argumenta que las
puntuaciones del test deben a su vez, mostrar un aumento andlogo
el el test es vdlido. Un test que ha sido validado por medio de
este criterio debe de medir caracteristicas de la conducta que
aumentan con la edad; bajo las condiciones existentes en el tipo
de ambiente en &l que ¢l test fue estandarizado.

Pavra efectuar lnl validez de construccicon se pueden
determinar las sigudientes técnicas:
1.~ Diferencins entre grupos: A través de puntajes t (student) o

andlisis de varianza se puedeﬁ determin&r las diferencias

entre varios grupos.
2.~ Matrices de correlacidn y andlisis factorial: A través de
técnicas como la de correlacidn o andlisis como el focior;nl,
3.- Estudios sobre 1a estructura interna: A través de

1-20



correlacionar cada 4rea con los {tems que contiene.

4.~ Estudio sobre las posibilidades de intercambio: A traves de
aplicar el mismo instrumento en condiciones experimentales
distintas y detectar si existen diferencios significativas en
los puntages.

5.~ Estudios éobre el proceso: A través de observar el proceso
de rendimiento del sujeto al admindistrarle un test.

No es necesario  aplicar las cinco  técnicas antes
mencionadas, eso depende del investigador y del grado de validez
que desee obtener.

En este estudio se analizd la validez de contruccidn, es por
esto que se da a continuacion una explicacidn mas amplia sobre la
técnica a usar.

Correlaciones con otros tegts.- Hay o©casiones en que se
aplica un test y despues otro nuevo, que contiene esencialmente
1o mismo qud el primero; si ocupamos este procedimiento podemos
decir que existe una correlacidn entre uno y el otro, esta
correlacidn debe de ser moderadamente alta bero no micho ya que
si el nuevo test tiene una correlhcidn muy alta con el primero
que aplicamos esto significarda que estamos duplicando
inutilntnt; la ihfor;ncion del sujeto.

Este tipo de corrélnciones tombién se pueden ocupar en otro
sentido por ejemplo si tenemos un test de aptitudes especiales o
uno de personalidad deben tewer una correlacidn despreciable con
los tests de inteligencia general o con los de aptitud escolar.
Del  mismo modo, la comprensidn de la lectura no debe afectar
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apreciablemente a la actuacidn en estos tests. Asi, las
correlaciones con los tests de inteligencia, de lectura o de
comprension verbal se¢ dan a menudo como prueba indirecta o
negativa de la validez. En estos casos, las correlaciones altas -
harfan sospechosos estos tests. Sin embargo, las correlaciones
bajas por i mismas no aseguran la validez.

Andlisis Factorial.- Este tipo de andlisis tiene mucha
importancia para: la validez de construccidn, ya que este
procedimiento esquistico éirve para ddentificar 1los rasgos
psicoldgicos. En esencia, el andlisis factorial es una té€cnica
depurada para el andlisis de las interrelaciones de los datos de
la conducta; asi. por ejemplo, si se ha aplicado un test con 20
{tems a 300 personas, el primer paso consiste en colculgr lug
correlociones de cada uno de ellos con todos los demds. Unq
- inspeccidn de la tabla de las 190 correlaciones resultantes puedp
por s{ misma revelar ciertas agrupaciones entre los items que
sugieren la localizacidn de rasgos comunes. Asi, .sI tests como
los de vocabulario, de analogias, de los opuestos y de
complementacion de frases tieneﬁ correlaciones elevadas entre sf
y bajsas con todos los demds, podriamos inferir, a via de ensayo.,
la presencia de un factor de comprensidn verbal en el proceso de
andlisis factorial, el nUmero de vnrioblés o categorias en
funcidn de las cuales puede describirse la ejecucidn de cada
individuo se reduce as{ desde el ndmero original de {tems a otro

relativamente pequetio de foctores 0 vrasgos conuncl; Un propdsito
| del andlisis factorial es la deécripcién de la conducta por medio
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de la reduccidn del wimero de categorfas desde uwa multiplicidad
inicial de variables de items hasta unos pocos factores o vasgos
comunes.

Una vez ddentificados 1los factores, se utilizan para
describir la composicidn factorial de un {tem. De este modo es
posible caracterizar cada ftem en funcion de los factores mas
predominantes gque determinan sus puntuaciones, junto con el peso
o saturacidn de cada factor. Estos pesos de los factores
representan tambien las correlaciones del {tem con cada factor,
correlacidon que se denomina validez factorial del item.

Consistencia Interna.- La caracteristica esencial de este
netodo es que el criterio no es otra cosa que la puntuacidh total
obtenida en el propio test.

Una aplicacidn de este criterio se refiere a la correlacidn
de las puntuaciones de los substests con la puntuacidn total.
Muchos tests de inteligencia constan de substests que se aplican
separadamente, cuyas puntuaciones se  combinan  para  hallar  la
puntuacidn total del test. En la elaboracidn de¢ estos tests
suelen corvelacionarse las puntuaciones de cada subtest con 1o
total, eliminandose todo aquél cuya correlacidn con la total sea
demasiado baja. Se p%esentun despues 1las correlaciones de los
demas substests con la  puntuacidn total, como consistencia
interna del congunto. Egtas covrelaciones de consdstencda
interna, constituyen esencialmente medidos de homogeneidad,

Otra  fuente de datos para la validacidn de construceidn
procede de los elementos sobre el efecto causado por las
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variables seleccionadas en  laos puntunciones de los tests. Esto
podrfamos verle cloramente de la  sigudente manera: podrfamos
aplicar  un test antes de gue ocurra el evento que queremos medir
y otro test o retest despues de que haya ocurrddo, Y ver si las

puntuaciones sithen significativamente en el retest. Los
resultados positivos de este expevimento indicarfon que las
puntuaciones del test reflejan el nivel corviente del evento a
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1.2 FRESENTACION DE UN INVENTARIO SOBRE ROLES SEXUALES.

1.2.1 INVENTARIO DE ROLES SEXUALES DE SANDRA EEM.

El estudio de los roles sexuales ha cobrado graon dmporvtancia
en, los dltimos affos debido principalmente al movimiento de
liberacion femenina, el cudl cambid los conceptos tradicionales
de los roles sexuales.

Una definicién operacional de roles sexuales es la sefialada
por Brown, quién los describe como las normos que especificon gque
conductas deben presentar los hombres  y las mugeres de una
sociedad 0 grupo &n particular. Esto es, son, aquellas
prescripoiones y expectativas de comportamiento para cada sexo.

Fara poder estudinr mas a fondo los roles sexuples ha sido
necesario disefar nuevos inventarios entre los que se encuentran
el de Spence et al (1974); Berzim, et al (1978), Raucon (19746) y
Bem (1974).

En todos estos inventarios se ha conceptuélizado a los roles
sexuales en 2 categorfas, mastulinidad y feminidad, sobre el
entendido de que las mujeres calificardn mas alto en la escala
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femenina Yy los hombres en la masculina,

Los primeros reportes sobre estos inventarios usaron el
concepto de masculinidad como el opuesto de la feminidad y
viceversna en una dimensidn bipolar simple, es decir, una persona
puede tener caracteristicas masculivnas o femeninas pero wo las
dos.

Esta dicotomia de los roles sexuales ha impedido el estudio
de dos hipdtesis que pueden ser de mucha utilidad: la  primera
plantea que los vindividuos pueden ser "andrdgenocs®, esto es.
pueden tener ambas caracteristicas, masculinidad y feminidad,
independientemente de su sexo; la segunda es que los individuos
que estan fuertemente orientados hacia las caracterfsticas
esperadas para su  sexo pueden estar limitados en el rango del
comportamiento disponible para e¢llos en diferentes &ituaciones,

El Inventario de Roles Sexuales de Bem (ISRE) maneja la
mascislinidad y la feminidad coﬁo dos dimensiones independigntes:
lo que permite calificar con puntajes altos o bajos en cada
dimensidn independientemente del sexo. Est; inventario consta de
4 caracter{sticas que lo diferencfan de otros: La primera se
refiere a la inclusidh de escalas de magculinidad y feminidad
conteniendo cada una 20 caracter{sticas de personalidad. Estas
caracter{sticas estan listadas en la Tabla 1.en inglés y en la 2
la traduccidn que se ‘hizo para  este estudie al espafiol. Lo
segunda es que incluye caracter{sticas de personalidad que fueron
seleccionadas como masculinas o femeninas sobre la base de la
deseabilidad social y no. sobre Eorocter!sticus ya ubicadas dentro
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de la feminidad o la masculinidad, esto es; una caracteristica es
calificadn como masculinag si se¢ juzgd como mas deassgable en 1la
sociedad americana pava un hombre que para una puger y viceversa,
La tercera seria la caracterizacidh que da el ISKE a una persona
como masculina, femenina o andrdgena como una funcidn del
equilibrio que ewxiste entre sus caracteristicas femeninas y
masculinas segun &1 se describe a si mismo. For fltimo, el ISKR
incluye una escala de deseabilidad social que es completamente
neittral con respecto al sexo. Esta escala tambien consta de 20
caracteristicas gque se listan en las Tablas 1 y 2.

1.~ Seleccidn de Items.

Para seleccionar los ftems del ISRR de las escalas de
feminddad y masculinidad se ocupe’  una lista de 200
caracteristicas de pevsonalidad femeninas y masculinas.

Fara la escala de deseabilidad socinl se hizo lo mismo pero
con 200 caracteristicas de personalidad neutrales, la nitad

_positivas Yy 1la mitad negativas. Despuds, estas listas se
repartieron a 40 estudiantes de Stanford que actuaron como jueces
utilizando una escala del 1 al 75 1 como no deseable y 7 como
extremadamente deseable, siempre. haclendoles hincapfe en que
contestaran con relaéién a la sociedad americane; este grupo de
Jueces estaba constituidb por 20 hombres y 20 mujeres.

Cuando una caracterdstica era juzgada independientemente por
hombres y por mujeres como significativamente mas deseable para
cunlquiera de los dos sexos con el criterioﬂde pC. 0% entonces se
pasaba a una nueva lista, la cual al final estuvo compuesta de 20
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items para cada escala,

Fara la escala de deseabilidad socinl se tomaron en cuenta
dos criterios:

a) 84 la caracter{stica habfa sido juzgada independientemente
por hombres y por mujeres como no mas deseable para un sexo
que para el otro con t C 1.2, p > .2,

by S84 los Jueces, hombres 9 muy jeres, no difirieron
significativamente en sus juicios de deseabilidad en el rango
+ 1.2, p 2 l2; de las coracteristicas que cumplieron con
estos criterios se encontraron 10 positivas y 10 negativas,

2.~ Funta je.

El inventario es autoaplicaeble. Se le pide o la persona que
se evalde a si misma calificandose con una escala del 1 al 7; el
1 significa wunca o casi nunca ha sido cierto y el 7 significa
gue siempre o casi siempre ha sido verdad,

Cudndo una persona ha contestado el inventario obtendrd tres
tipos de puntajes, el de masculinidad, el de feminidad y el de
androgenia. Y por medio de estos puntajes obtenemos el de
deseabilidad social.

3.~ Andlisis Psicométrico.

El dinventario fue aplicado en la Universidod de Stanford a
449 estudiantes hombres y a 279 estudiantes mujeres y en el
Colegip de Foothill a 117 hombres voluntarios y 77 mugereﬁ
voluntnrins?

Se¢ calculo la consistencia interna por medio del coeficiente
alpha separado para 1los puntQJEs de masculinidad, femindidad y
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deseabilidad social en las dos muestras.

Se¢ habfa considerado que 1los puntajes de masculinidad y
feminidad del ISRER eran independientes y esto se comprobd por
medio de coeficientes de correlacidn.

Se realizd la correlacidn producto-momento de Fearson, es
decir, el coeficiente r el cudl es una mpedida de hasta que punto
los mismos individuos o sucesos ocupan 1o misma relacidn relativa
respecto a dos variables. Y esta dado por

(IX) (1Y)
¥ xy - n

este coeficiente se sacd entre los puntajes de deseobilidod
social y los de masculinidad, feminidad y androgenia para las dos
muestras. Como se esperaba la masculinidad y la feminidad estan
correlacionadas con la deseabilidad social. Y en contraste con
¢sto las correlaciones muy cercanas al cero entre androgenia y
deseabhilidad social confirmaron que &l puntaje de androgenia no
mide una tendencia general para regponder en  una direccidn
socialmente deseable.

Se opiicé tonbién un test-retest despues de 4 gemanas o 28
hombres y 28° nujeres' de la muestra de Stanford y se sacd la
correlacidn con la primera aplicacidn obteniendose un indice de
corvelacidn de casi .90 (Bem, 1974; Rowland: 1977) por lo que se
le dfo confiabilidad al inventario.

La validez de conétructo del instrumento se ﬁizo a base de
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andlisis factorial (Goudreou, 1977; Waters, et al 1977; Whetton,
et al, 1977 Feathers, 1978; Moreland, 1978; Gaa et al, 1979
Gross, et al, 1979). En todos estos estudios, excepto en el de
inudreau, las respuestas se obhtuvieron de grupos de estudiontes;
las muestras varian en tamafio de 150 a 250 sujetos hombres y
mujeres. Tambidn todos estos autores (meros Gaa et al) usaron el
andlisis factorial con rotacidn varimax incluyendo solo {tems con
un peso arviha de 30 para definir el factor.

Estos andlisis factoriales dan como resultado la agrupacidn
de las varilables en grupos de 10 a 18 factores todos con valores
caracteristicos avriba de uno. Sin embargo solo 4, 5 o 6 factores
fueron los gue realmente sirvieron para agrupar las variables.
Estos estudios han covroborado la independencia de las escalas y
han dempstrado que 1o escala de masculinidad tiene una mayow
validez de constructo gue la escala de feminidad.

Los {tems que consistentemente se han agrupado en un  factor
de masculinidad son: me  comporto confiado en mi mismo, de
pensondlidud fuerte, actio como 1{der, hd&bil para dirigir,
dominante, endrgico, tomo decisiones con facilidad, dispuesto a
mﬁntener mi postura y agresivo. Y los items que han tenido pesos
altos en feminidnd.son: compasivo, sensible a las necesidades de
los demas, deseoso de consolar al que se siente lastimado,
cflido, dulce y afectunso. Los {tems que se han agrupaedo de la
escala de deseabilidad socinl son: servicial, amigable, sincero y
discreto.

Dlaremos chora algunos de los resultados de los andlisis
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factorinles en estos estudios:

~Gross encuentra 4 factores que explican el 43.8%Z de 1a
varianza total y son: un factor femenino que cuenta con 12 de los
20 {tems, un factor de madurez (como es autosuficiencia, seguro
de si mismo), un factor masculine y un Jltimo factor gque contiene
reactivos de las 3 escalas.

~Waters encuentra tambien 4 factores gque son uno gque
contiene sexo mas masculino, femenino, atlético y competitivo, un
factor femenino conteniendo 14 de los 20 d{tems, un Ffactor
masculino (dominante, agresive) y uno de anto-suficiencia
(confiando en &i mismo).

-Feather reporta 4 factores el primero masculine (1lider.
agresivo, dominante) con 14 de los 20 items, un segundo femenino
con 10 de los 20 i{tems, un tercero con {tems positivos como
alegre, feliz, amistoso y con d{tems negutivos comd solemne Y
serio, y un dltimo de autosuficiencia.

~Gaudreau también encuentra 4 factores uno masculino con 17
de los 20 ftems, uno femenino con 13 de los 20 {tems uno de sexo

y uno con los {tems confioble, autosuficiente y seguro.
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YAbBLA 1

ITEM MASCULINOS

Acts as o leader
Aggressive
Ambitious
Analytical

Assertive

Athletic
Competitive

Defends own beliefs
Dominant

Forceful

Independent
Individualistic

Mnkgs decisions easily
Masculine

Self-reliant
Self-sufficient

Strong personality
Uilling to take a stand

Uilling to take risks

Has leadevship abilities

ITEM FEMENINDS

Affectionate

Cheerful

Childlike

Compﬁgaionote

Noes not use harsh language
Enger to soothe hurt feelings
Feminine

Flatterable

Gemtle

Bullible

Loves children

Loyal

Bensitive to the needs of others

Shy

Soft spoken
Sympathetic
Tender
Undevstanding
Warm

Yielding
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ITEM NEUTRALES

Adaptable
Conceited
Conscientious
Conventional
Friendly
Happy

Helpful
Inefficient
Jealous
Likable
Hoodyj,
Reliable
Secretive
Sincere
Solemn
Tactful
Theatrical
Truthful
Unpredictable

Unsystematic



EMS MASCULINDS

guro (a) de mi mismo (a)

fiendo mis principios

ndependiente

tlético (a)

tomporto confiado (a) en mi nismo (a)
personalidad fuyerte

€rgico (a)

nalitico (q)

oMo decisiones con facilidad
to-suficiente

minante
sculino (a)

ispuesto (a) a mantener mi postura

resivo (a)
ictuo como l{der
ndividualista
;npetitivo (a)

:bicioso (a)
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ITEMS DE DESEARILIDAD SOCIAL

Servicial
Temperamental
Concienzudo (a)
Iramdtico (a)
Fel{z
Impredictible
Confiable
Celoso

Honesto
Reservado (a)
Sincero (a)
Vanidoso (a)
Agroﬁoble

Serio (a)
Amigable
Incompetente
Adopt;hle

Poco sistemdtico

Discreto

. Convencional




ITEMS FEMENINOS

Acepto facilmente la opinion de los dends
Alegre

Timido (a)

Afectuoso (a)

Fiicil de halagar

Leal

Femenino {(a)

Compasivo ()

Sensible a las necesidades de los demas
Comprensivo (a)

Caritativo (o)

llesenso de consolar al que se siente lastimado
De voz suave

Cdlido (a)

Tierno (a)
Influenciable

Infantil

Mo uso mnl&s pulqbrné'
Me guﬁtnn los nifios

Dulce
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Carrera Edad Sexo

Lugar de nacimiento

Ocupacién del Escolarided det

9 10 padre padre
Ocupacién do la " Escolaridad de la
" 12 madre madre
+
Instructiones:

.Pononu'lo

En las sigulentes hojas encontraré un gran ndmerc de ca-
racter{sticas de la personalidad para que se describa a s{ mismo(a).
Esto 88, podrd indicar, wtilizando una escala que va del 1 al 7, qué
tan clertas son estas caracter{sticas de su personalidad,

Por favor no deje ninguna caracterfstica sin calificar
Ejemnlo;

Ponga un 1 st 88 que NUNCA o CASI NUNCA ES CIERTO que ustsd
ssa astit o(a)

astuto(a)

Ponga un 2 si es que HABITUALMENTE: NO ES CIERTO que usted

ssa astuto(a) M
st

Ponga un 3 88 QU ALGUNAS VECES PERO CON POTA FRECUENCIA

ES CIERTO que usted sea astuto(a)

es que OCASIONALMENTE ES GIERTO qua usted sea
astuto(a)

o8 que A MENUDO ES CIERTO quée ested sea astutola)

Ponga un 4 st

Ponga un §

sf
s o3 qua HABITUALMENTE ES CIERTO que usted saa astuto(a)

es quo SIEMPRE O CAS! SIEMPRE ES CIERTO que usted
sea astuto(a)

Ponga «n 7

sl

De acuerdo con esto, si usted siente que nl'nunns veces pero con poca
trecusncia es clorto que usted sea "astuto(a)', Que nunca 0 casi_nuica
s _cierto que usted sea "malicloso(a)", que sie mpre o cast stempre

es _cierto que unted sea "responsable”, que a menudo o3 clerto que us
ted sva “despreocupado(a)”, usted calificard las siguicntes uarn:tcn’t.t:(_

cas como siguc:

Astito(a) |4
L

Moalictoso(a) | 1

Responsable 7

Desproocupado(a) &

Nota: Igrore los nimeros a I derecha do las casillas do rospuesta, son
exclusfvamanta para ¢l uno da la computadora,



DESCRIGASE A USTED MISMO(A)

po

1 * 3 4 -] 7
L _ 1 l 1
Nunca o casi  Habltualmente Algunas vecua pero  Ocasionalments A monudo s8 Habltualmente Slampre o cast
nunca ss no as clerto €on poca frecusn- es clorio clerto o8 clertio siempre es
clerto cim es cterto clerto
Seaurora) de mf mismora) 3 Conflable Cdildo (a)
Acepto ficiiments la Analttico (a) Serdo (a)
opinitn da los dermds
Serviciat Compastvo (a) Dispussto(d) a mantaner
mi posture

Deflerdo mis principlos Celoso (a) Tlerno (a)
Ategre Habl} pare dirligir Amigable
Temperamental Sansible a las necesica- Agrestvo (a)

den da los demés
Independisrts Hormasto (a) Influenclable
Timido (a) Fo ODispuesto (a) & arries~ 40 Incompetents

oarme
Conclenzuda (a) Comprenatvo (8) Actlo como 1fder
Atlftico (a) Reservado(®) Infantit \
Afectuoso (a) Tomo dacisionss con Adaptable

facilidad
Dremético (a) Carttativo (a) Individualista
Me comporto conflado (a) Sincero (a) No uso malas palabras
on mf miamo (a)
Ficil de halagar Alro~mufictents Poco sistermdtico (a)
Foliz Daseoso(a) do consolar al Competitivo (a)

que se siente lastimado

De persomalidad fucrte Vantdoso (a) Mae gustan los nifos
Loal Domirants Discreto (»)
Imprediciible Oe vot. aave Armbicioso (a)

£ néralao(s) Agradable Dulce

Fementino (a) Masculino (a) Carvenclonal




A

1 -] ] L4 -3 [ ] 7
1 1 I 1 1 }
pxce 0 cesl Habltsiments Algunas veces paro  Ocasionalments A merxdo  Habltuaimente Slampra o cast
qnos 88 no ae clerts <on poca frecuencia  ss clerts en clored o8 clartd slermpre es clerte
olertd oo clertw
Dirfeil aarebi
De pereoralided aéoll Difctl de fetagar vyl nd o mis
I
Aupritario
Eepirtusl i Fusrts ants el dolor
1 ]
Egotsta Pacien Insaguro (a) de mf
mismo(e)
Goneross (8) Tretelorsro (a)
Bueno ()
Uso walas palabras Canformista
Arvogans
Madiro (&) Cooperador(a)
Trebajador (a)
Matecialista Irracional
Trista Mae disgustan los niflos
gt )
Recioral Abregado (a)
Pasive (o)
Impulsive (a) Da voz fusrte

Incapaz de cOmprametarme

WVallente

Ao como seguidor(s)

mh.’ (=)

Rude (a)

Frio (a)

Flojo (a)

Incomprensive (&)

RafNaxive (a)

D&l arta ol dotor

Ne ma intaresd coneciar
al s ne olinte lastimaco

No me qusta arriesgArime °

Stmolisa

Sumtso (a)

Ne pusde mersarwe mi

Incapaz de planear

Mate (o)

Indeciso (a)

Anti-religiasaa)

Capax de contresr
COMPromiste

Restigrade (a) -

Capaz de plansar

Impaciens

Active (a)

Inseratile & las mmelin-~
des oe loa demds

uitive(s)

4Q




1.3 LA NECESIDAD DE CONOCER LA ACTITUD DE LA GENTE HACIA LOS
ROLES SEXUALES EN MEXICO.

Es evidente que siempre ha existido la preocupacién por
describir las caracteristicas de personalidad del mexicano; hay
diversos estudios que abordam este tema, 4y gque coinciden en
encontrar pardmetros o modelos de comportamiento de la poblacidn
&n general. Algunos de estos estudios han logrado realmente dar
con el objetivo marcado, y otros muchos no lo han conseguido o
simplemente han gquedado inconclusos; sin  embargo lo que
verdaderamente llama la atencidn es que existan caracterdisticas a
las que debia de ddrseles mayor importancia y que han quedado al
margen de estudio como son las relacionaodas con los roles
sexuales.

Algunos de los pocos estudios que se han hecho sobre el
tema, en nuestra culture, encuentran una marcada polaridad en la
cual el hombre esta identificado con el rol de *macho® el cual
consiste ‘de una éxogerodn masculinidad, haciéndolo que se
manifieste como un ser autoritario, individualista y dominante,
mientras gque a la mujer se le otorga una imdgen de sumisicn y
abnegacidn expresadas como conductas de dependencia, conformismo
y timidez. Ahora bien, no es posible éﬁtnblecar-en que medida
estas descripciones reflejan solamente estercotipos y en que
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grado son formas actunles de comportamiento.

Ante esta disyuntiva que se nos plantea: surge la necesidad
de disefar una investigacidn que contemple o seflale las
caracter{sticas de los roles sexuales en México, para conocerlos
con mas detalle y as{ posteriormente compararlas con otros paises
en vias de desarrollo o industrinlizados.

Metodologdia.

Se tradujo el IRSE siguiendo un procedimiento de traduccidn
doble el cudl con#iste en Jue una persona cuya lengua materna es
el espafiol hace una traduccidn del inglés al espafiel, y otra
persona, cuya lengua materna es el ingléds, traduce, en forma
independiente, los ftems en espaflol nuevamente al inglés,
Finalmente se cotegan las traducciovnes para asegurarse de que no
se pierda el significado original,

Despues de esto se escogieron 58 items mds, unos de estos se
tomaron de las descripciones hechas por diversos autores gue han
escrito sobre la psicologia del mexicano y en especial de las
caracterfsticas estereotipicas de los hombres y las mugeres en
Mexico (Iliaz-Guerrero, De’lomitz, Falcon, Gonzalez Pineda, S.
Ramirez, Lenero, C.); y otros sobre la base de gque fueron lo
opuesto de las del‘ IRSR. Se clasificaron en 4 grupos segin se
considerd gue fueran positivos masculinos, negativos masculinos,
positivas femeninos y negativos femenino.

Los 58 {tems se presentaron al final del IRSE con el mismo
formato. |

Esta primera v¢r§i6n 1) uplicE a un grupo piloto de 28
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estudiantes universitarios para verificar que los {items y las
instrucciones fueran comprensibles.

E1l invemtario, finalmente, se aplico a 453 estudiantes de
una universidad privada de la ciudad de Mexico, 237 hombres y 216
mujeres. Se escogio esta universidad con el objeto de efectuar
comparaciones con subgrupos similares de poblaciones de otros
paises.

La poblacion estuvo constituida por todos los estudiantes de
primer ingreso de edad entre 17 y 22 afos, de las carreras de
Ingenieria, Psicologia, Comunicacion v Admindstracion de
Empresas. Se escogieron estas carreras por razones de indole
prdctica.

Cada estudiante contestd un IRSH, los 58 d{tems nuevos y
variag preguntas sociodempgrdficas referentes a la edad, sex0,
lugar de origen, ocupacidn y escolaridad tanto del padre como de
la madre,

La aplicacidn de los instrumentos se hizo en grupo. Los
ab jetivos de la investigacion kse explicaron en términos muy.
generales: "Se trata de un estudio sobre caracteristicas de la
personalidad en diversas poblaciones®. Las dinstrucciones se

presentaron por escrito, pero también se leyeron en voz alta.
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1.4 NECESIDIAD DE VALIDAR ESTE INVENTARIO PARA LA POBLACION MEXICANA. -

El1 ISRE como podemos ver ya ha sido validado por diferentes

autores para poblaciones de distintos panises dando resultados

satisfactorios. Este tipo de inventario ha aportado conocimientos

Cauy  dnteresantes  con respecto a cavacteristicas de personalidod
v an diferentes sociedades. Hemos mencionado ya 1la necesidad de
. zonocer este tipo de caracter{sticas en la poblacidn mexicana.
- 3in embargo no se cuenta aun con el dinstrumento adecuado para

- hacerlo. For un lado, este instrumento podrio consistir de un

inventario totalmente nuevo y especificomente disefiado para

. aplicarlo a nuestra poblacidn, esto implicaria muchos problemas y
. desaprovechar en parte las dnvestigaciones hechas en otros

‘' paises. Por otro lado podria adaptarse el ISRB ﬁuru usarse en la

poblacidn Mexicana modificando los items que no se consideren

" representativos.

Fara este estudio se decidio complementar las 2

;qlternotivosz se prueba si los {tems del ISRE miden los rasgos
. considerados de feminidad, masculinidad y deseabilidad social en
. la sociedad mexicana y se construyen nuevos {tems que estudios

r nexicanos anteriores consideran que cubren los rasgos de

feminidod y masculinidad no contemplados en el ISRE por ser
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caracteristicos de nuestra poblacidn.

La validez de construccidn es el procedimiento a  seguir en
ambas alternativas,

Es importante hacer notar que la parte que reportamos de
esta investigacidn solo garantiza la validez del inventario para

un subgvrupo de la poblacidn mexicana.
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CAPITULO 2

ELECCION DE LA HERRAMIENTA ESTADISTICA PARA RESOLVER EL PROBLEMA.



2.1 ANALISIS FACTORIAL

El andlisis factorial es una de lag mds antiguas téenicas
del andlisis multivariado. Fu€ sugerida por Speorm;n (1904) para
modelar el siguiente problema de psicologia, relacionado con la
medicidn objetiva del conecepto de inteligencia:

Se pretende medir el desempeﬁo de N estudiantes en p
exdmenes distintos. Spearman  supone que las calificaciones
obtenidas en los exdmenes estan positivumente correlacionadas y
trata de evplicarlo a través de un factor comin presente en el
desempeno de los individuos en cada exdmen; a partir de esta idea
surge el modelo de un factor:

g = o, qt ey 3= ....p 4= 1,...,N
donde x#f es la calificacidn de i en el examen 3, g; es la
inteligencia general de i, a; es la ponderacidn de la importancia
de la inteligencia general en el desempetio observado en‘el exdmen
3y ey e€s una variable aleatoria que acumula la vardacidn no
explicada ﬁor 1la intéiigencio general. Representa un eleﬁento
especifico de la actividad que mide el examen j.

Aqui g; Yy ey se supone que son  variables aleatorias

independientes y normalmente distribuf{das ademds de 'que la

covieg. ey ) = 0, k ¥ 3 por lo que ¥ S0N variables oleotqriqs

normales independientes.
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En este mpdelo se considera que la correlacidn entre los

exameneés h y bk estd dada por el producte de las correlaciones de

cada una de ellas con el factor hipotetico g: n,, = Tng My POT lo
qué

var{examen i) = vy = Ty
q; €8s la cantidod de varianza del exdmen que puede

ser ewxplicada por el factor hipotético g 1] usualmente
Tigt = var{x, ) - wvar(e; ), es decir que se supone que
In vardianze de x; Se descompone en dos partes independientes:

1a varianza debida al factor g y 1la vardanza debida al factor

.

especifico de cada prueba ¢

Ademds, si se consideran 4 examenes distintos hokis y t, las

corvelaciones entre cualesquiern dos de ellos son de la forma:

e = covia,g + eysa,g t ey

aya,vari(g) + a covie,g) + a,covie, . g) + covie, ,e,)

.

= ayayvar(g)
por 10 qué las llamadas ‘tetradiferencias® n, fa - N, Pas
Tan Tt~ T Tan Y Ty Tad = Ny N 50N cero, lo gque s la base para

ciertas pruebas del modelo,

Anterior a este modelos, Fearson propuso uno sipilar en
algunos aspectos oigl. Yy que es la base ‘de métodos de obtencidn
de factores iniciales udn €n uso.

Posteriormente se siguio trabajando sobre el nmodelo
propuesto por  Spearman, especialmente sobre pruebas’ de la
existencia de un factor de inteligencia general, sobfe el error
muestiral en las tetradiferencias y sobre métodos computacionales
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para encontrar al factor y sus  ponderaciones. FPor otro  lado,
algunos autores comienzan a cuestionar 1la eficiencia de este
modelo para describdr al congunto de examenss. A partir de esto
surge un modelo de m factores cada uno de los cudles representa -
una habilidad especifica:
xj-‘:':!?: agp I+ ey 3= 1,.../n i =1, .,N

que conserva las suposiciones del modelo de dos factores en
cuanto a normalidad e independencia; dicho modelo pasa a ser caso
particular de esie. Despuds, hlgunos autores (Bartlett. 1938;

Garnett, 1919) comienzan o investigar la posibilidad de extraer
los faoctores a partir de la matriz de correlacidn de las pruebas.

Este modelo no cumple que las tetradiferencias son todas
cero, pero de esta idea surge un critero sobve el rango de la
matriz de correlacidn como hase para determinar el ndmero de
factores presentes en’el modelo,

Con el desarrollo de las computadoras surgen métodos de
solucidn complicados, pero muy eficientes para estimar las
ponderaciones de los factores en el ondlisig factorial. Esto da
lugar a que su aplicacidn se extiendd del campo de la sicologia a
los de 1la economfa, medicina, fisica, sociologda, toxonqn(o.
etc..

Algunos autores cuestionan esta tdcnica &ehido a que cdmo se
verd después, existen una infinidad de soluciones para cada
modelo particular de andlisis factordal.

| Funcionolnente' gl andlisis factorial es una técnica
nulti;urindo cuyo prop6§ito 1) éxpllcnr las relaciones entr‘ un
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congunto numeroso de variables correlacionadas y diffciles de

interpretar en términos de un conjunto menos numeroso de nuevas
variables hipotéticas llamadas factores, mnds fdciles de
iterpretar conceptualmente, relativamente independientes
(estudisticoménte) y que son combinaciones 1lineales de las
variables originales.

Actualmente es posible 1llegar a factores a los que se
transfiere la 4informacidn esencdal contenida en las variables
oviginales a partir del ondlisis de las corrvelaciones entre
estas. Entre todas las posibles soluciones que satisfacen esto,
se buscan aquellas que estadisticamente sean mnds - simples y

conceptualmente mas interpretables.

2.1.1 MODELO BASICO DEL ANALISIS FACTORIAL

Sean 2 ,...;Zm V.a. normales estandarizadas, (aunque aqui
supondremos normalidad y estandarizacidn en las variables, puede
trabajarse con variables provenientes de otras distribuciones)
donde 2, és el p-ésiﬁo valor obsérvodo de’ la variable 3.

El modelo bdsico del andlisis factorial para estas variables
o5 ' ‘ .

2, = a, F, +03.F‘ +...¢4 nj...F..-O- ulY,- 3=1L,2,.:.n
os decir que cada una de las n vorinbies observadas se describe

en términos de m (se espera que min) factores hipotéticos comunes
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a todas las variables y un factor dnico que acumyla la varianza

no explicada por dichos factores comunes, es decir que usamos
n + m variables hipotéticas para describir a las originales.

El modelo escrito explicitamente para cada valor observado
de la variable j es:

2y =L oy Fu + 0y i=10,2.. N 3=12.. .n

donde suponemos Fy~N(0, 1), Y,~N(0,1), Cov(Yi,Yy) = CoviFyx,Yi) = 0
i# 3 4 # kyaj, son las nm constantes de ponderacidn de los
factores, las gue ienemos que estimar.

Como se supone que las 2; son estandarizadas, entonces. la
matriz de var-cov § de las z; es la misma que la matriz R de
correlacién, la que usamos para estimar o las aj .

Existen también métodos para estimar las ponderaciones a.

partir de las variables originales, no de sus correlaciones.

T

Sea Sf =(£"(2.‘; - i}?lN la varianza muestral de Z;) como !‘- =0

1 a L ) 2
Sj -=§.'23‘ /N = L(}'(Q”Fu + qu‘)) /N

-—-“ L 5 . 1 : 1 T ! +
=Eog (EFat ¢ ud Bt n 4 2E ajpay (EFoi Fy /M)

hoe) »
+ 2y 'L“ ajp (‘r.-‘F.l Vi /N

=Fa® +upr+ 28 +249F
7'".03. Hy a."‘ Qp 249 Y‘.." UJ L Qye \",'_‘3

ya que |{F,-.‘ /N =?Yl|‘ /N=1 yn que F, y Y; estan en forma
L 1Y 1]
estandar.
Como ademas r-,’,‘ = Py, = O tememos gue
-
§t=1 = 'l‘.'n;,‘ gt = aptt ottt ot b oud
donde  cada vtérnino de la derecha representa la  porcidn de
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varianza aportada por el factor que cada te€rmino pondera.

Llamamos a V, =§; Qp Pp=1,....m la contribucidon total del
factor Fp» a la varianza de todas las variables, y V =:f_..v., s  la
contribucidn total de todos los factores comunes a todas las
variables.

La comunalidad de 2z, se define como hp ='z_: A I3 =1,...0n y
y*= 1 - K es la contribucidn del factor unico.

Algunos autores separaron esta contribucidn en dos partes:
una parte de varianza debida al error de medicidn y otra parte
1lomada especificidad,

Algunos wnétodos de solucion del andlisis  factordial
encuentran las comunalidades estimadas a partir de suponer el
nimero de factores necesarios pufo reproducir las correlaciones
de las wvariables originales; otros métodos requieren, para
estimar las ponderaciones. de que se proporcionen las
comunalidades.

Al conjunto de ecuaciones en que se expresan las n variables

en términos de los m factores comunes se le ‘llnmn patrdn

factorial:
Zy=anw Fv + om Fo +... 4+ awmFem + u, Y,
a7 Qu Fo b A Fa +. ..+ QaemFem + uy Yy
'.:!-.‘-" awng h + awe Fa +.:.+ dmen Frm + UaYn

Por brevedad, algunas veces solo se presentan los

coeficientes a de los factores como patrdn factorial.

Este patran muestra la composicidn de las variables en
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términos de factores en forma de ecuaciones lineales.

Al ndmero de factores comunes utilizados para describir una
variable se le llama la complejidad de la variable.

Los factores pueden estar correlacionados con las vardables
originales. A la matriz de dichas correlociones se le 1llama
estructura factordal, y consta de los elementos vy e ¢
E=L.oom di=1,...n y los elementos n, .y . En general en
andlisis factorial se trabaja con correlacidn producto-momento.
Fodemos obtenew uﬁo relacion -Fl.mcioﬁol entre los elementos
idel patrédn Yy los de la estructura, multiplicando cualquiera de
_jl-as ecuaciones por sus respectivos factores, sumando sobre todas
fl-as observaciones y dividiendo entre N:

; z; = apFv +apFa 4.0+ aywFm + uyY; J=45L...m
Fuzy = ap FiFu + ajs FoFu +...4a3n Fut +;..+ O FouFu + qujF‘.

dinde Iz = 1,....m Yy J3=1,....1n

i_ Fg 24 = ‘1:‘ ay Nﬁ"&z o4 é‘g'._NF._n_"'*-u-* 03-".-. f.g.&:u*é !u%ﬂ-f-
N

Bt = 95 Peme t g B, oot g bt 0pm Trae,

dinde k = 1,....m y 3 =21,...,n .
o que como supusimos F,~N(0.1} k =1,....n z; ~N(0,1),
jfov(v;.r.) = 0

ntonces u; i.: Y5i Fui = uyry =0 '
3 B~ Sy 5 1S

Esto nos proporciona n conguntos de m ecuaciones lineales
';ugos inco'gnﬂ.osson las ag » 3= 1,....n k= 1,,...,m, Fara que

pste  sistema tenga solucidh debe satisfacerse que (n-m) D n + m.
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Ademds, observamos que si 1los factores comunes son no
correlacionados entre ellos. entonces ryq =0 y Nje, = Qe
3=2=l,....n k = 1,...,m es decir que 1los elementos de la
estructura corresponden a los del patrdn factorial.

Ademas, multiplicando cada variable por su factor dnico,

sumando sobre todas las ohservaciones y dividiendo entre N:

Y'-'Z:’ = ayp FuYy .04 Oj—FnY:, + ustl 3=1...n
' » ] ] [ ]
=) ;;.xa zii = aj L E,N; Yi +...4 am k FNNY“‘ ty & ;-‘
::) [
\".,j,3 = u; ya que como cov (Fp.Yy) = 0 = F,-, FjuYu = r’i’-\"= 0

A veces se considera como estructura factorial sdlo a la
tabla de correlaciones entre factores comunes y variables
originales (se excluyen las correlaciones entre estos y el factor
dnico). |

" A partir de la estructura pueden interpretarse los factores
de acuerdo a sus correlaciones con las variables originales, y
puede estimarse el valor especifico de un factor calculado para
observaciones particulares. Estos valores especificos son
llamados calificaciones del factor.

Fodemos tambié€n considerar 'a la matriz de correlacidn
R entre los factores para medir la intef%elncién entre factores
y geometricomente encontrar la posicidn de ellos al usarles como
ejes de referencia.

. Decimos que un modelo de andlisis factorial pnrti;ulor se

'oJusto' bien a un conjunto particular de observaciones, si las



correlaciones obtenid~s a partir del modelo. reproducen "bastante

hien® a las originales. En general n, # {"]‘ dehido a error de

muestreo o experimental, Designaremos con 1’,‘“ a la correlacidn
reproducida a partir de los factores para diferenciarla de
Tye. que es la correlacidn original entre 2 Y 2y .

Fodemos obtener r meltiplicando las k-esima y Jg-esima

Efin
ecuaciones del patron sumando sobre las N observaciones y

dividiendo entre N:
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2,20 = a aw B4 o awFiFa b F oy aewFi P ot gy unYeR
t o ow FiFe + apeanaFr t.. ot aj 0amFoF t aps uafuFat. . 4
t Apatm FaFi + QmoneFaFm +. .. 4 QjuowmFm 4 jmtuYeFm
+ ujaw Y:‘F. + ujame Fu¥y 4.0 .4 ujaxmFenYy + ujunYYe

" »
2 G228 = 0p aw ,:;, Eid + oap awm ‘E.;Ei_fai.{'...i' aj Qum F; Eud_Esal.
N N N

» L] L . L.
tapg uekhEi Yat oppow L Ei Fa 4 epow & OFal Pt ap Qww L Fal Fui
3 N N ) N - N

" )
1 nje un ‘z-'i' L fai, bt Qywadw :l:- Ea Faal + 9jm0u é.ﬁu...f-ﬁ"’
N ‘N

N
¥ o ‘ » » »
t Qjemawem EN['-& F Qe U FJI-::—EM + Ui am lz‘-; !gr; Fi + 20k ﬁ E.ﬁ_ly.

o
oot 9 g‘ EuN; Yii. t ujue E IN.; i

N .
=> r‘ljl“ = O“\ Qe + le QAna \"'.-‘ +...+ % Q‘““‘"-‘

t Ap Gm Few, T A Gt ot O Guatyy,,

+...+

t Qe A Prom T Do Cua Togpen T o F QpenQum,
= 03 Qw + opnaa t.ooLt Qjen Qum T (A} Qi + Qj 2w ‘) Yoo, +.o..7F
+ (a5 awm + Ogmam ) Trw,, t (A any *oapy aam? Toaty ...+
(o dem t Gjetma ) Ve bt (G Sem t Qg Oueme T Ty v,
Yo que ey T Tyy, T 0.
81 ademds Pregq = 0 €O P g = L,....n con P & g
reproducimos  la correlacidn entre 2 vardables 3y ks con 3 # k a’
" partir del patrdn factorial mediante la ecuacidn:
A bis)

El qué tan bien ajustan lay correlaciones \‘sern*odu‘c:idos. a lag
correlaciones originales, puede medirse restando las
correlaciones reprodiicidas a traves del p-ﬂfén n las

correlaciones originales:



T T Wzt Ty

W. €5 llamada correlacidn residual. Cuando tenemos factores en
un ndmero tal que toda la parte "comin® de las variables "esta
representada® en ellos, no debe o casi no debe haber otra
correlacidn entre ellas. Esta serfa la correlacidn residual y
esperamos, entonces que sea cercana a cero. Una medida de que tan
cercana a cero se obtiene considerando a estas correlaciones como
provenientes de una muestra del mismo tamafio, con correlaciones
cero,

Esperamos entonces que ﬁ. £ e o~ L
=T o

que es la desviacidn estdndar de dicha muestra. Cuando se cumple
esto, consideramos gque el ajuste =8 bastante bueno. En otro caso,
los factores son inadecuados para describir a las variables

originales.

S4 T <<fL
N

posiblemente pueden suprimirse factores, simplificando el modelo.
¥ conservando un buen ajuste. Este criterio es muy general,
aunque existen otros, mas especificos para cada método de
solucion y que toman en cuenta mas informacidn que el tamafio de
muestra.

For simplicidad, algunas veces este modelo se traba e
matricialmente. |

Sea 2'= [2,...:2a] gl vector de las n variables en estudio
Y Zwewla matriz de observaciones estandarizadas y multiplicadas

por N de dichas variables:

rJ
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Tw .. 0 Zwm

Zaoa. .0 Zam
zZ =
Za 1. .s Zew
Bea F*'= [R ,...,Fml el vector de factores comunes y Y¢= [V

1...1Yw] el de factores dnicos, entonces

fu ....;-f‘m YUs 2:-..1 Y

- . . v = .
7 SV Un 7o eer L

son las matrices de factores para las observaciones de las

variables,

Los coeficientes de 1los factores del patrén  pueden

respresentarse en la matriz patrdn M:

] . 1
Qu +r... amiu, 0,,...,0

au ... &n:On Ugs...s0

M= . ] . = (ﬁn;n !uvul)
[} 4

|

]

Qea 2...2 &.:40101...10-

] .
Entonces el patrdn factorial queda: Z = [A}.U] Cf AT

La estructura puede ftpros.ntorso con la matriz Sesw de

“correlaciones entre las variables y los foctofeg:

Sa 2,01 Swm

S8 0.0 Bam
Cryy,? = 6 = '

’q;,..' Som

El patrdn escrito explicitamente para los n valores de las N

variables queda entonces:
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Z = pF
=) ZF* = A(FF*,
IF* = g
que es 1, relacidn funcional entre patrdn [T} *structurg antes
obtenidg, Ya  que, como SUponemos g 1og factores estundnrizodos.

entonces Roum= F F* €5 1gq Matriz (e torrelacign entre 1gg

factores.
Y entonces g . AS

aqui eg Mas  claprg que si 1p¢ factoresg son independientes.
entonces § - I

Y (85 )=9a4. Cay )

oS decir; los Coeficientey del patron corresponden @ - las

correlaciones de 1q estructurq.

Teproducidog o Partir de 1og factores,

= zz2%

:v
']

(AF) (AF
= AFFSat

= AkA* ,
o oquivolcntonante. usando S = g g entonces g %= g

~

R=gg* g l")'IS' como. §* . ¢
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entonces R=6%"¢g

A veces, se asume que hy* =1 3 =1,.. .,n es decir que las
comunalidades son 1, con lo que se excluyen a los factoves dnicos
del modelo. Para obtenerlos, adicionamos a cada g = h‘  que
representa la comunalidad de la variable i, la contribucidn a esa.

variable del factor dnico u® ;i la nueva matriz se representa por

»~ 'Y g *
(R+U y (R+U = 8ID (! o) -c_,)
01

= s.(» 0\ s
, 0 1

Por otro lado, podemos tambien obtener la simplificacidn de
R cuando los factores son independientes; en este caso & = 1 y:
R=adba
= A A
como ya habfamos visto. A esta ecuacidn se le 1llama el Teorema
Fundamental del Factor.

Habiamos mencionado que el modelo de andlisis fﬁctoriol no
tiene solucidn ﬁnico; Esto se debe a que los cambios de escala en
los factores, desconocidos afectan al modelo. Ademas como

z=tAlrFlvl
= AF + Uy
entonces Z = (AB) £ + Uy si (ABFf = Af)
lo que cumple para infinidad de B’;. De 'hecho. para cualquier
matriz de rotocidn de rango completo, Estos indeterminaciones se
" eliminan cuando se busca una solucidn particular  poniendo
restricciones arbitrarias al modelo. '
| Un importante coso‘ particular del wmodelo &8 cuando no

aparecen los factores Unicos corrcipondientes a cada variable. En
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este caso h* =1 3= 1,...,n ya que el total de varianza de las
variahbles originales (estandarizadas) es reproducida en los facto
res'comunes y como los valores diagonales de la matriz de correla
cidn de las variables originales determinan la porcidn de varian=
za unitarie a reproducir por los factores comunes, deberdn ser 1,

indicando que estos acumulan el total de varianza. Al andlisis
bajo estos supuestos se le conoce como Andlisis de Componentes

Principales y genqrnlmente &5 usadp para obtener ciertos factores

*indiciales"® que d;spues se mejoraran mediante rotaciones. En este

caso se usard para determinar el numero inicial de factores.

Una vez estimado el patron factorial. podemos expresar a los
factores en términos de las _varigbles para su interpretacion
conceptual:

z = Af + Uy
Az = £+ A Uy
£f=A" 2~ (AMUy .

En general, el proceso de andlisis fuc@oriol consta de 95
ﬁqsos hdlicoé:

1) Obtencidh y preparacidn de la matriz de corvelacidn R de las
variuble; originales observadas,

2) Determinacidn del ndmero de foctoﬁes a considerar
inicialmente.

3) Determinacidn de un conjunto de factores iniciales a portir
de R.

4) Rotacidn de los factores inicioles.

$) Pruebhas de hipdtesis sobre el nimero de factores, calidad del
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1

ajuste y determinacidn de los valores de los factores.

Este paso consiste, en obtener las relaciones existente entre
las la variables originales. Como sabemos, estos pueden
representarse con R, la matriz de correlacidn, o con & , la
matriz de var-cov. 8i 1las wvarinbles estan estandarizadas,
entonces R y £ coinciden. Es convendente trabagjar las
variagbles estandarizadas para undformar la escala en que
estan medidas las variables, haciendo con esto
computocionalménte may preciso el andlisds, A veces, sin
embargo, se quieren estudiar propiedades distribucionales de
los estimadores, en este caso y pavra efectuar algunas pruebas
de significancia es mas conveniente conservar a las variables
medidas en su escala original y usar L en vez de K.

o
Aqui trabajaremos con R = “T.l Zi Zw
N

Una vez obtenida R, es necesario decidir bajo que
suposiciones se trabajard y con que ﬁétodo se van a calcular
los fnctqres, para reemplazar o no los‘l‘s de la diagonal de
la mutgiz de correlacidn por las correspondientes
comunalidades.

Una Formo’de *egtimar® las comunalidades, es tratando de
reducir el rango de K, de manera que :r se conserven las
correlaciones entre lags wvariables originales es decir

cambiando so0lo las entradas de 1la diagonal principal que

representaran entonces a las comunalidades; esto determina el

‘ndnero de factores yao que la dimensién del espacio generado
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2)

3)

“por los factores coincide con el rango minime al que puede

conducirse a la matriz as{ modificada.

Hay otras formas, menos sofisticadas de estimar las
comunalidades, tales como hacerlo usando el cuadrado del
coeficiente de correlacidn miltiple que relaciona a 1la
variable con las demds variables en el conjunto.

La matriz de correlacidn puede dar una didea aproximada
de que esperar como rvesultado del andlisis factorianl. Se
espera gque las variables altamente correlacionadas tengan
ponderaciones altas en un mismo factor y gue no aparezcan con
ponderaciones muy ba jas las variables pabremente
correlacionadas con ellas,

Lo determinacidn del nimero de factores que se consideravan
inicialmente es una decisidn subjetiva, que puede estar
apoyqda en estudios previos 0 en el conocimiento que del
fendmeno tenga el investigador.

La ohtencidn de las factores iniciales, es la obtencién del
patrdn factorial a partir de la matriz de correlacidn. La
mayoria de los meétodos para obtener estos factores
proporcionan soluciones que cumplen los objetivos matemdticos
del prébleno. pé?s expresan las correlaciones entre 1las
variables originales en términos de un ndmevo menor de nuevas
variables que son estadisticamente mas simples que aquellas.
Hay muchos m&todos para obtener estos factores; algunos, como
anteriornente se di 30, requieren QUe se hayan estimado 1las
comunalidades; tales son el método del Factor Principal, el
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del Centroide y el de Descomposicidn Triangular. Otros
requieren que se estime de antemano el ndmero de factores
necesarios para el andlisis, como son el wétodo de Mdxima
Verosimilitud y el de Minimos Residuales. '

Es importante seleccionar con cuidado el método a

emplear por que las soluciones proporcionadas por distintos
métodos son distintas.
' Hng' ciertos criterios para decidir cuando una solucidn
es mejor que otra. La mayor parte de los ndtodos antes
mencionados proporcionan soluciones que no satisfacen todos
2505 criterios, pero puede elegirse el método de solucion en
base a los criterios que se desee cumpla la solucdon.

Uno de los criterios mas conocidos es el de mdxima
acumylacidn de varianza, que consiste en escoger los factores
de manera que vayan acumulando la mayor parte de la varianza-
de las variables originales y considerar solo aquellos
factores que representen una proporcidén significativa de
dicha varianza.

El método utilizado en el presente trabajo proporciona
factores iniciales que satisfacen este criterio, que es de
hecho.'ln base de su construccidn.

Este método es el de Componentes Frincipales y no
requiere de la estimacidn a priori de las comunnlidaodes o del
nimero de factores necesarios para explicar las relaciones
entre las varjables. En realidod €l modelo teSrico para el
Andlisis d-'Conponantts Principales difiere conéeptunlnente
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del Andlisis Factorial, se utiliza sin embargo para estimar a
los factores del Andlisis Factorial por que se ha visto en la
prdcticu. que las componentes que proporciona resultan una
muy buena aproximacion de los factores. Estas componentes
ademas, coinciden con los _fnctores que obtendriamos s{ en
Andlisis Factorial estimaramos minimizando 1la suma de
cundrados de los residunles.

El Awndlisis de Componenetes Principales proporciona,
dado un con;unio de variables 2y,..., 2Zar» una transformacidn
de ellas en Y .... Y tales que cada Y; es una combinacidn
lineal de las z’s:

Yo = ah Zit 0w Ze ...t o Za i=1,....m
y en la que Yy es la componente de mayor vardanza, Yo es la
de mayor varianza después de Y, y no esta correlacionada con
ella, y asi sucesivamente.

Este método no requiere que se hagan suposiciones sobre
las variables originales a menos que vayan a realizarse
pruebas de hipdtesis sobre el modelo ya elaborado.

Describiremos ahora el procedimiento para obtener 1las
componentes principales: Sea L 1la matriz de
varianza-covarianza de las variables 2 ,...,2w Y supongamos
(por simplicidad) que E(z{) = 0, i = 1....:n

Buscamos Y. tal que
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Yo = auw 2ot an zZz +...t am e
o equivalentemente, si o* = (aw ,....am) y = (zi,. . .s20)
o= oz
de aqui, VAR(Yi ) = VAR(q* 2) = " VAR(Z)q = Q*E q
Como queremos gque Y. tenga la mayor proporcidn de
varianza, tenemos que noxinin’w VAR(Y, ) = aqf¥fai pore ello

_utilizaremos multiplicodores de Lagrange con una restriccién

arbitraria que sirve para obtener una solucibn dnica:

a*a = 15 entonces

Wihian? = "L ar -~ Algy* v - 1)

L =2%a - 22xa =0
>y
alb = - (awva, - 1) =0
LYY

de donde Yo = A

y avq =1
es decir que X es el valor caracter{stico de § usociodb Q Q
y entonces gty ¢ es mayor cuanto mayor sea A por lo gque
damos a A el wvalor A que corresponde al mayor valor
caracter{stico asociado conlg. 9y es entonces el vector
caracter{stico asociado a dicho valor.

Para encontror 1los coeficientes oam ... 0, dtl Yy
introducinos otras restricciones sobre ella, la de
independencia con Y Yy una rvestriccidn orbitraria que

podr{nnqs decir, se usa para estandarizar los coef;éiwntes
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COVCY, s Ya) = COV(a® 2,a¥ Z) = a'Eqp =0
ave =1
Tenemos entonces que buscar ag tal que maximice a q_.;“!:q;
su jeto a

0

W E
ayt g = 1
Sea  LOM Niaa ) = adfZay - Ao o - 1) -4l Ean)

entonces QL;-ZIQ& - 2N -)‘(t*g;) =0
o

2L = - af as -1 =0

A

2L = - atl gy = 0

"
8i multiplicamos 3L/ 30y por Qe

2T @ - Z2iafy - MU'L @ =0
cComo ¢t qy =0 y AV =0 .
por que de (Lo YW= (ag )

gt I'= g

Aq*g = g%Las =0

entonces ;\m't.m = 0
Ad= 0
por lo que )\=0‘ '
entonces 8L = 2%gy ~ 2%y = 0
LTy :
Tqa = Aqy

pbr 1o que nuevamente tomamos .n A como el valor
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caracter{stico de ¥ que sigue en magnitud @ M Azl y Q€5
entonces el vector caracter{stico asociado a el.

le igual forma podemos continuar encontrando los
restantes coeficientes de las m componentes principales
Q... 00 que resultan ser los vectores caracteristicos de L
asociados a los valores caracteristicos tomados en orden
decreciente,

Se requiere ahora conocer la estructura de log factores
representados por las componentes, pero habiamos visto que si
los factores son independientes (y en este caso 1o son por
construccifn), entonces la estructura coincide cow el patrdn.

Este dltimo lo obtenemos despejando a 2 en ¥ = Az :

Y = Ag
Y = AMAg
'Y = g

Qué es el patron factorial planteado inicialmente. La
diferencia con ¢l patron de Andlisis Factorial Elﬂsico ¢5 que
aqui el modelo tedrico sdlo utiliza las componentes o modo de
factores comunes, para describir la variacidn de las
variables originales no considerando factores especi{ficos de
cada v;rioble. :

Aunque con @l método antes descrito podemos obtener
hasta n componentes principales, la forma en que #stas se
construyen hace queée algunas de ellas, por 1o general las
dltimas, sean de escasa importancia en tuanto al porcentnje
de variacidn total que explican, por 1lo que se han
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4)

determinado ciertos coriterios (la mayor parte de ellos
totalmente subjetivos) para determinar cuantas componentes
principales son necesarins para explicar adecuadamente a las
variaobles originales. En general se basan en la proporcid% de
variabilidad explicada por cada componente, tomando sdlo
aquellas que sobrepasan cierta cantidad fijodd de antemano.
Tenemos que si N es el i—€simo valor caracteristico de

entonces .
Ai

1 —————
o
representa el porcentaje de variacidn explicado por 1la

i-€sima componente. Para el presente estudio, ademas de este
tipo de criterios se utilizd, al decidir cuantos factores
iniciales eran suficientes para explicar las relaciones entre
las variables originales, la informacién procedente de loq
estudios de las mismas variables en otras poblaciones. 108
que indicaban que las correlaciones entre las variables
originales pod{an reproducirse adecuadamente usando 4
factores,

La rotacidn de los factores iniciales consiste en aplicar una
matriz de rotacidn T al patrdn factorial obtenido
inicialmente. Como ya dijimos, el objetivo es obtener una
estructura mas simple para que los . factores puedan
interpretarse en términos de los conceptos sobre los cudles

se realiza el andlisis. Como lo que queremos aqui es wejorar
la solucidn fuctdfiul. este paso puede omitirse si se
considera que ‘165 foctoreé obtenidos inicialmente son
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1)

2)
3

4)

)

suficientemente interpretables o si solo nos interesan las
propiedddes matemdticas del modelo.

Una estructura factorial simple es aguella que satisface
los siguientes criterios:

Cada rengldn del patrdn factorial A debe tener al menos un

Cero.

Cada columna de A contiene al menos m ceros.

Todo par de columnas de A contiene entradas cuyas cargas son
cero en una columna peroc no en la otra.

Si m ) 4 toda pareja de columnas de A debe tener uvna gran
proporcidn de entradas con cargas iguales a cero en ambas
columnas.

fara todo par de columnas de A solo un mimero pequefio de
entradas deberdn tener cargas diferentes de cero en ambas
columnas.

Una solucidn que cumple esto serd:, por lo general, una
en la que las variables caen en gruposvnutunnente exclusivos
cuyas cargas son altas para un factor, de moderadas a ba jas
en pbcos factores y cercanas a cero en el resto de ellas. Se
busca ademds que las cargas fagtoriales sean grandes en valor
obsoluéo o muy c;rconqs a cero,

Los factores rotados forman una solucidn factoridal
derivada.

Podemos observar que para cada solucidn dada existen
infinidad de matrices de rotacidn T igualmente adecuadas para
un problema en particular, ya que lo gue pretendemoi es  que
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una vez representadas las vardiables originales z como puntos
del espacio vectorial formado por los factores dniciales.
mediante la rotacidn de esos factores o ejes cada punto quede
mas cercano a solo uno de ellos para asi interpretar a dicho
factor en términos de las variables representadas por los
puntos mas cevcanos a el

Cuando las caracteristicas que desean obtenerse en una
solucidn factorial derdvada pugden expresarse matemdticamente
se utilizaen loé llamados métodos objetivos de rotacidn, que
pueden ser de rotacidn ortogonal <(Ouartimax, Varimax,
Ortomax) u oblicua (Oblimax, Quartimin, Oblimin, Ortoblicua.
etc. ).

8i no es posible expresar las caracteristicas que se-
desean en forma matemdtica entonces se emplean wmétodos
llamados subjetivos, en los que, en base a la inspeccidn de
la grdfica de las observaciones de las variables sobre los
ejes  formados por los foctofés 'y ,tonhdo: por pares
sucesivamente, se elige el dngulo de rotacidn de estos; si la
rotacidn es oblicua entonces cada eje puede ser rotado en un
dngulo disiinto ol de los demas.

En la wmayoria de 1los métodos de rotacién objetiva se
propone una funcidn del dngulo de rokncidh p que al
optimizarse, haga que las cargas factorisles se acerquen lo
mas posible a aquellas que cumplen las condiciones de
estructura simple. '

Enr ¢l presente trabajo, se rotd la matriz factorial
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S5)

inicial por el metodo Vardimax, en el cual se busca maximizar
la funcddn:
- n U I v a
V= n'l:_‘f_..(b;. hy) - '!_‘.( ‘L_' bpt /bt )
en la que bj es el coeficiente del factor p en la variable j

después de haber rotado A en un dngulo p :

bie = Tp (a5 )

-y hy es la comunalidad de la j-esima vardable,

Cuando esta funcidn alcanza su mdximo  sus componentes
tienden o cero o o uno, con lo que se logra la estructura
simple. Al igual que en los metodos subjetivos, la matriz de
rotacidn final T, <€e va conformande mediante rotaciones
sucesivas de los factores tomados en pare jas.

S¢ decidid usar este método de rotacidn como una primera
opcidn por ser uno de los mas populares y por hqber sido ya
usado con buenos resultados en estudios similaeres al
presente. Como despues veremos:; los .resultodos con el
obtenidos hicieraon innecesario probar otros.

Pruebas de hipdtesis y determinacidn de los valores de los
factores.

En esta §ltima etapo del andlisis y dependieﬁuo del
ob jetive del estudio se renlizon. alguno de estos dos

procedimientos.

Las pruebas de hipotesis son genefolmente para confirmar

estadisticamente que los factores son suficientes para

reproducir las correlaciones entre las variables originales.

2-27 -



Ile hecho pueden hacerse antes de la rotacidn o incluso antes
si se estima o propone el numero de factores para despues
estimar cargas factoriales y comunalidades.

En este caso no se hicieron porgue €l objeto del estudio .
no es generalizar de una muestra a una poblacion sino hacer
comparaciones con otros estudios similares realizados en
otras poblaciones.

La determinacidn de los valores de los factores consiste
en dar los valores de nuestras unidades de muestres a cada

una de las expresiones:

1,....N

[
H

& = an Iy to.o0 1 Qi 2aj 1,....m

La
n

Esto se hace cuando el propdsito del andlisis factorial
€S Crear nuevas variables que conserven la informacidn
original y Jque ademas cumplan los'sqpuestos para usar otras
técniéﬁs estadisticas, o cuando quiereﬁ realizarse pruebas
estad{sticas sobre construcciones tedricas medidas a traves
de grupos dellos variables originales y que se espera hayan
quedado representadas en uno o varios de los factores.

Como el objetivo de esteé trabajo es ver si las variables
miden dichas construcciones tedricas, pero no usarlas
posteriormentes para mas andlisis es?odllticos (al menos en
el presente trabajo) no se¢ llevd a cabo ninguno de estos dos

dltimos procesos.
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2.2 COMO Y POR QUE PUEDE UTILIZARSE ANALISIS FACTORIAL

EN ESTE PROBLEMA.

Como ya vimos, efectuar la validez de construccidn de un
inventario puede, para fines prdcticos resumirse en dos pasos:

1) Buscar las correlaciones entre los items que lo forman.

2) Buscar las agrupaciones que se forman en base a estas
correlaciones, para ver si representan a  las construcciones
tedricas que pretendemos medir con el inventario.

En el presente traba jo se esperarfa que, 1las
agrupaciones de las variables fueran, por ejemplo, un grupo
de feminidad y otro de wmasculinidad o un grupo de feminidad,
otro de masculinidad y otro de deseabilidad social, ya que se
supone que el inventario mide dichas caracteristicas a través
de sus {tems. Se necesita entonces un método estaddstico gque
correlacione a los {tems y 1los agrupe en bﬁse a estas
correlaciones, y si es posible, que permnita cierta
Plexihilidod en  la formacidn de las grupos, para hacerlos
tedricamente interpretables,

Una técnica estod{stico multivariada tradicionalmente
utilizada para validar tests psicoldgicos ha sido el andlisis
fnctnriolq entre otras cos@s porque en general las variables
bsicoldyicos cumplen las suposiciones que aquel requiere que
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s& hagan sobre ellas (tienen que estar medidas en al menos
- estala de razon, ser continuas y normolmente distribuidas),
por razones historicas y por que es fdcil de comprender a
nivel intuitivo.

8¢ vio que el andlisis factorial reduce un conjunto de
variables mag o menos numeroso, a ﬁn con junto menor de nuevas
varinbles o] factores  que conserva la estructura de
correlacidn de las variables ordginales y en el que los
elementos de }este conjunto son tedricamente interpretables.
Cada nuevo factor agrupa variables que tienen algo en comini
para efectos de wvalidar un cuestionario en cuanto a
construccidn, esperarfamos que lo gque tienen en comin los
{tems agrupados en un factor sen el concepto tedrico que
suponemos que estan midiendo. As{, podemos interpretar a cada
factor como el esociado a dicha construccion tedrica, o al
nenos o parte de ella. Aungue no neceﬁariumente las variables
se agruparan presentandose una sola vez en sdlo un factor, si
podeﬁos diferenciar dichos grupos a partir de los
coeficientes con gue aparecen: las variables o {tems que
presentan coeficiéntes altos dentro de un factor, constituyen
el grupoknsociado o €1 y consideranos al resto como elementos
de otvro grupo.

Fue por las anteriores razoves y por que de esta manera
pod{an compararse nuestros resultados con los de otros
estudios con los que fue validado el BEM en su forma original
en otros paises, que se utilizd el anflisis factorial para
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validar este inventario, o pesar de ser este un modelo que
utiliza suposiciones tan fuertes como la de novmalidad en las
variables, la cual puede probarse a traves de pruebas

estad{sticas como la de Lilliefors, o con grdficas en papel

normal.
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2.3 APLICACION DE LA TECNICA AL PROBLEMA,

2.3.1 DESCRIPLION DEL PROCEDIMIENTO DE COMPUTACION USADO.

Para realizar el andlisis factorial de los reactivos que
forman el inventario de BEM, se recurrio al subprograma |
FACTOR del paquete estadistico SPSS (Statistical Package for
the Bocial Sciences) version IV y la ejecucidn del mismo se
realizd en el sistemn BOURROUGHS 7800 del Frograma
Universitario de Cdmputo de la Universidad Nacional Autdnoma
de México.

A continuacidn describiremos brevemente las tarjetas mas
importantes o mas usuales para correr un programa con SPSS.

El conjunto de tarjetas que integran un programa SPSS
estd formado por las tarjetas de control que contienen todo
lo referente a la manipulacidn de archivos‘g las targjetas de
procedimientos, con  las dinstrucciones para los procesos
estad{sticos propiamente dichos.

Todas las tarjetos que dintegron el programae estan
divididas - en dos campos: "El de control, que ocupa las
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columnas de la 1 a la 15 y donde se teclean las palabras de
control que refieren al sistema a un proceso determinado, y
el campo de especificociéﬁ de la columna 16 a la 80 donde van
las especificaciones, pur&hetros y argumentos necesarios para
la ejecucion del proceso solicitado.

Dentro de las tarjetas de control, y en el orden en que

deben quedar colocadas para ejecutar el programa, tevemos:

1 15 16 80

RUN NAME [Nombre de nuestro programal

Con esta targjeta se identifica a nuestro programae dentro
del 'sistema 5FS5S5. Los reportes de salida del programa

apareceran encabezados con dicho nombre. .

’

1 15 16 \ 80
FILE NAME = [Nombre del archivo de datos)
VARIABLE LIST [Lista de variables)

Con esta tarjeta declararemos los identificaedores de las
vorinhles del orchivo de datos. Estos . identificadores deben

| comenzar con un caracter olfobetico y puodtn constar de hasta
9 caracteves. Deben ir acomodados en el orden en que estdn

las variables corrospondiintos en ¢l archivo. '
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1 15 16 80
VARIAERLE LABELS [Identificador, nombre de variable/

identificador,nombre de variable/. .1

Esta tarjeta sirve para asociar a cada identificador de
variable con el significado renl de esta. Las etigquetas o

nombres de variables puede contener hasta 40 caracteres.

1 15 16 80
VALUE LABELS CIldent (valor num) valor real del

valor num (valor num) valor real del

valor num/...)

En esta tarjeta se declaran los valores que puede tomar

cada identificador y que representa realmente dicho valor.

1 13 16 ' ‘ 80

INPUT MEDIUM [medio en el que estdn almacenados
los datos]
INPUT FORMAT Cformato de lectura de las variables

del archivol
N OF CASES Cnimero de casos que la magquina

dob.ré leer]

Acepta la palabra UNKNOWN en caso de desconocerse el
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’
numero de €asos.

1 15 16 80

MISSING VALUES Cidentificador (hasta 3 valores
numericos separados por comas), ...

ident (idem)d

En esta tarjeta pueden especificarse hasta 3 valores
para  cada variables gque son declaradas como faltantes al

realizarse algdn proceso.

1 15 146 . 80O

RAW OUTPUT UNIT Cunidad de salida en discol

En esta turJeto se indica, si ademds de los listados se

desea que 1los resultados se almacenen en alguna unidad de

salida.

2.3.2 DESCRIPCION Y EXPLICACION DE LAS OPCIONES DEL PAQUETE USADO.

1 ‘ 15 16 . " 80
OPTIONS Engs...omed
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Con esta tarjeta se especifica a la mdquina que opciones
referentes al proceso que corvemos gqueremos que ejecute, Fara
el caso de andlisis factorial esta tarjeta debe ir despuds de

la tarjeta FACTOR y las opciones de las que se dispone son:



1)

2)

3)

4)

2)

é)

7}

8)

)

10

1)

No tomar ew cuenta los casos con valores declarados como
faltantes, en el andlisis. Esta opcién es ejecutada
automaticamente si no son seleccionadas las opciones 2 y 3.

Con esta opcion los procedimientos se realizan incluyendo

todos los casos: aun cuando hayan sido declarados como

faltantes.

Con.estn opcidn, si algun caso tiene valores faltantes en
algunas variables, no se toman en cuenta las mediciones para
esas variables, pero si para el resto de ellas en ese caso.
Indica que los datos de entrada son una matriz de
correlacian.

Indica que los datos de entrada son una matriz factorial y
que solo se quiere rotarla.

Con esta opcdon se pide que la matriz de correlacidn del
andlisis sea almacenada en algdn medio.

Con esta opciéh se pide que la matriz factorial vesultante en

el analisis y las comunalidades se almacenen en algun medio.

Con esta opci6h ' se pide que se almacenen las calificaciones
de lél factores en algin medio.

Con esta opci&h se pide que aparezcan en nuestra unidod de
salida las medin; y desviaciones estdndar de las variables en
el andlisis.

Esta opcioh que solo puede utilizarse junto con la nimero 3,
indica que el ovden de las variables de la matriz de
corrolqcidﬁ es el especificado en la tar jeta VARIABLE L!ST.
Con esta opcidn, los valores de los foctores'pnrn €Aa%08%  con
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valores faltantes son calculados en base a los valores de los

factores de las variables sin valores faltantes en el mismo
cu N,
12) Con esta opcidh los valores de 1los factores aparecen en

orden secuencial con el nimero de secuencia a la izquierda.

1 15 16 8O
STATISTICS Eng .. .onsd .
falll ‘

Con esta tarjeta se piden las estudisticﬁs y grificns que se

desean calcule el programa; los nimeros de estadisticas son:

1) Medias y desviaciones estdndar.

2) HMatriz de correlacidn.

3) Inversa y determinante de la matriz de correlacidn.

4) Comunalidades., valores caracteri{sticos y propqrciones de
varianza total y varianza comdn.

5) Matriz de factores inicioles.

6) Matriz de factores rotados y matriz de tronsf&rmociéﬁ.

7) Hutri; de coeficientes de los valores de los factores, es
decir, el pntrgh invertido para calcular los valores de los

factores.

8) Grdfica por pares de los factores rotados, para rotaciones

ortogonuales.
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2.3.3 SUBFROGRAMA FACTOR

El subprograma factor permite al usuario combinar variaos
opciones e&n los pasos del proceso, de forma que pueden reqlixarse
gran vardiedad de analisis.

Habfamos definido cuntro pasos computacionales para realizar
un andlisis factorinl: obtencidn u pPEpurncién de 1la matriz de
correlacidn de nuestros datos, obtencidn de factores inicinles,
rotacidn de dichos factores Y determinacion de valores de lns
factoves. Desglosaremns cada paso describiendo las alternativas
que paro &l mismo ofrece este‘prugramn.

Fara usar este programa, pueden introducirse una serie de
datos (protedentes de una varioble multivariada) o la matriz de
correlaciones entre ellos. En ambos casos, para  dinicdar el
proceso &5 necesario colocay la tarjeta con la palabra FACTOR en
el cappo de control para seleccionuf nl subprograma, Yy con la
expresion VARIABLES = (lista de variables) en el campo de
especificaciones, L.a lista de variables contendrd los
identificadores de las variables sobre las cuales se realizard el
andlisis. Estas deben ser 62 0 menos, n menos que se modifique la
cantidad de WORKSPACE usualmente disponible; ya que en este caso
podvdh utilizarse hasta 100 variables,

Fara el coso en el que se introduzcan los datos, el primer
pasn consiste en calcular la matrdz de  correlaciones entre las
variables sobre las cuales se hicieron las mediciones (o entre
los dindividuos sobve los que se hicieron sd se trasponen ddichos
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datos). Esto se hace geleccignandoe la  especificacion TYPE =
RYPASS dentro del campo de especificaciones. A partir de agqud,
todas las instrucciones del subprograma, excepto COMPUTE, OFTIONS
y STATISTICS diran en el campo de especificaciones, ya gue son

instrucciones particulares del programa, Las 3 excepciones son
facilidades comunes a vardos procesos que requieren de espacio

extra al asignado al proceso factor, por lo que su formato es:

1 15 16 , 80
OFTIONS Enys...onpd m < 11
BTATISTICS ENy 7o oo Ng T n <8
COMPUTE Lidentif + identif - ... x identifd

Una vez que se tiene la matrdiz de correlacion debe decidirse
si se altera o no,'es decir si suponemos ﬁ: = 1, 1 = ...
por lo que no e=xiste factor dnico gorrespondiente a cada
variable, o si supondremos el modelo factorial cldsico de
correlacidn. En el segundo, reemplazamos la diagonal por estima-
dores de las comunalidudes,'ﬁ}. Esto puede hacerse de dos formas:
manualmente egpecificando DIAGONAL = ch? ....;hﬁ 1, 0< h}c 1
0o dejando que el programa haga el cambio oqutomaticamente.
Como veremos mas adelante; la  primera uliernntiva solo puede
usarse con uno de los metodos para obtener los factores
iniciales, ya que en el resto (y si es necesario), el programa se
encarga  de  estimar las comunalidades y reemplazar con ellns.lns
entradas de la diagonal de la mdtriz de correlacion.
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Fara el segundo paso del analisis, 1o obtencidn de factores

iniciales, el pagquete dispone de 6 distintos metodos:

1)

2)

3

El de componentes principales, en el que la diagonal de la
matriz de correlacidn no esta modificada y los fuctores son
una tronsfornociéﬁ lineal exacta de las variables originales.
Es especialmente conwveniente emplear este método cuando la
matriz de correlacidn de los datos no s facdlmente
invertible (euando las variables  estan  oltamente
correlacionadas). Este método es seleccionado especificando
TYPE = Fal y dejando la matriz de correlucién sdn
especificar.

El1 metodo del Factor Principal: En este n‘todo 1a solucion de
componentes principales es modificada al alterar manualmente
la matriz de correlacidn, de jando como estimador de la
comunalidad, la proporcion de varianza que creemos se debe a
factores presentes en todas las variables, es decir, la
proporcién de varianza a desconponef. Este nétodo se
selecciona especificando DIAGONAL = Chﬂ.....h:! /7 TYPE = PA}L
donde hf.....ht son las estimaciones de¢ las comunalidades con
las que veemplazamos los unos de la diagonal de la matriz de
correlacidn.

Hétodp del Factor Principal con dteraciones: Es  una
modificacion del método del factor principal, en el que la
diagonal de la matriz de correlocién es reemplazada, al
iniciarse el proceso con los cuadrados de los coeficientes de
correlacidn multiple entre cada variable con el vresto (o, si
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4)

este valor es muy pequeBo. con el valor abhsoluto del mayor
elemento de la columma correspondiente a dicha variable); con
la matriz as{ modificada se obtienen factores 4iniciales, se
comparan las wvarianzas explicadas por estos factores con la
primeras estimaciones de las comunulidnﬁes: i la diferencia
no es despreciable, vuelven a extraerse factores iniciales,
utilizando a esas varianzas como nuevas estimaciones de las
comunalidades. Se repite el proceso hasta que la diferencia
entre 2 estimaciones sucesivas de las comunalidades, sea
despreciable. Este proceso se selecciona con TYPE = PAZ2.
Método de Factorizacién Candnica de Rao: En este método se
intenta obtener factores que maximicen la correlacidn entre
¢llos y el conjgunto de wvariables (es decir, se intenta
maximizar la. correlacidn candnica entre ellos). Una vez.
obtenidos los factores mediante una prueba de significnncid
se ve si el modelo explica bien la estructurn de éorrelqcién

de las variables originales a un nivel de confianza dodo; se

-repite iterativamente esto, aumentando el nimero de factores,

hasta que resultan explicar adecuadamente nuestras
correlaciones originales. . Este matodo se 'soltcciono
esbﬁcificondo TYPE = RAD. .

Método de Factorizacién Alfa: La principal’ caracter{stica de
este nmnétodo es que partiendo del modelo cldsico de andlisis
factorial y considerando a las wvariables como una muestra
tomada de un universo de vaariables medidas sobre una
publﬁcidh. pretende inferir Sobre el universo de variables.
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6)

£l programa sustituye indicialmente la diagonal de la matriz
de correlacion por los cuadrados de los coeficientes de
correlacidn mﬁltiple entre cada variable y el resto de ellas,
y calcyla factores iniciales, mejorando 1la estimacion de las
comunalidades a base de usar en las sigudientes dteraciones
las estimaciones hechas en los factores anteriores. E1
proceso se detiene cuando 1la difefencin entre 2 estimaciones
sucesivas de las comunalidades €S despreciable.
Seleccionamos este metodo especificando TYPE = ALPHA.

Método de Factorizacién Imagen: Al igual que los 4 métodos
onteriores. este supone gue la varianza de una variable esta
formada por 2 partes; la que es comﬁn a otras variables y una
parte especfficu de ella misma. Usualmente, este método es
utilizado para checar suposiciones sobre la estructura
factorial de un conjunto de variables. E1 programa modifica
la matriz de correlacion, por medio de un cambio de escala, a
partir del cual se obtienen 1la matriz de correlacion con
estimadores de la teoria de Imagen de Gutman. Y a - partir de
e¢lla se obtienen los factores. Este método se selecciona con
TYPE = IMAGE.

En este paso del andlisis, se permite al usuardio controlar

el nimero de factores y el de 1las. iteraciones del proceso

mediante los siguientes pavdmetros:

1) NFACTORS = [nl/. Con esta especificacion se limita el numero

de factores que seé extraeran a n. Este paréﬁetro debe
_aparecer cuando se tiene de antemano una idea del nimero de
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3

4)

factores necesarios para modelar &l  problema. n debe ser
menor o igual que el ndmero de variables.

MINEIGEN = [al/. Con esta especificacidn, el programa
proporciona solo los factores asociados [+] valores -
caracter{sticos nayores que a. Si no se utiliza
explicitamente, el programa asume a = 1,0, Este pnrémetro
esta subordinado a NFACTORS cuando este dltimo aparece.
ITERATE = [ml/. Se vid que tres de los métodos para obtener
factores iniciﬁles son iterativos. Mediante el uso de este
pardmetro, las 4iteraciones que se realizan para ello se
limitan a m. 8i no se especifica, el pragrama asume m = 25
independientemente de si convergid o no el procesa.

STOPFACT = [bl/. Indica, en los métaodos iterativos, la
diferencia entre 2  estimaciones sucesivas de log
comunalidades que se considera despreciable, es decir, ante
la cual se termina ei proceso. Cuando no se especifica, el
programa asume b = ,001. El pqréhotro ITERATE esta
subordinado a este. b debe de ser menor o igual que .001 y
de no mas de 7 digitos significativos.

Fara el tercer paso del onélisis. 1a rotacion de los

. —
‘factores, el subprograma factor dispone de 4 metodos de rotacion:

tres ortogonales que conservan a los factores no correlacionados.,

y uno oblicuo. 8i no se considera necesario rotar los factores

esto se gspecificu con ROTATE = NOROTATE/.

Se habfa mencionado anteriormente que la interpretabilidad

es expresodoVnoteméticonente como estructura simple y que los
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/ . . N
metodos de rotacioch pretenden alcanzar esta de distintas manevas,

Describiremos muy brevemente, dos tipos de métodos diaponibles en

el subprograma factor:

1)

)

3)

4)

Método Quartimax: Al igunl que los 3 siguientes conserva la
ovtogonalidad de 1los factovres y pretende mindmizar ia
comnple yjidad de cada variable, es decir, simplificar los
renglones del patron factorial. Se selecciona poniendo ROTATE
= QUARTIMAX/.

Mftodo Varimax: Este método pretende simplificar 1la
estructura de la matrdiz de cargas factoriales o pntrdn
foctorial a pavtir de simplificar sus columnas. Para ello,
maximiza la wvarianza del cuadrado de las cargas en catda
columna. Es seleccionado especificando ROTATE = VARIMAX/.
Método Equimax: Este método intenta 1llegar a  estructura
simple del patrén factorial modificando tanto las columnas
como los renglones del mismo, es decdyr, combina las dos
métodos anteriores. Se selcciona con ROTATE = EQUIMAX.

Método Oblimin Directo: Este método pretende simplificor las
cargas del potr&n factorial (tanto por columnas como por
renglones) minimizando la expresion:

Lo B he ) -
>3 & n;, «.'{.Zn‘ 2. a* )

Peqat Ju Ir I I 3 %

. /
donde ag, €s la carga de J—ésimo variable en el p-esimo

factor y 4 es un pnr&metru que perﬁite controlar 1a
oblicuedad de los factores. Este pardnetro puede tomar
valores entre ~e y 1; valores wmuy pequefios de & (-5 o
menos) - proporcionan factores casi ortogonales, mientras que
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valores tercanos a 1 propovcionan factores muy oblicuos. Este
metodo se selecciona usando KOTATE = OELIQUE/. El valor de &
se controla mediante DELTA = [cl/; s4 ¢ no es especificado,
se asume ¢ = 0 (caso especial conocddo comno nétodo
guortimin). Pueden especificarse varios valores para & . En
este caso, se haran rotociones con cada uno de dichos
valores,

Fara el dltimo paso  del andlisis, la determinacion de
valores para los factores, se requierve especificar FACSCORE/. 84
queremos  que los valores extrafos (es decdr, los datos faltantes
que han sido sustituidos por algin valor convenido de antemano vy
que han sdido declarados en nuestro archivo como tales), se
sustituyan por la media de la variable de la que debid tomarse
ese dato para calcular factores correspondientes, debemos
especificar FACSCORE = [t] donde t es la proporci6n de valores
extrafios mdxima que permitimos en el qnﬁlisis.‘SI el cociente
entre el ndmero de observaciones extrnﬁos y el nimero de
variables usadas en el andlisis es menor o igual que %, se
asignan a los valores extrafios el valor de la media y se calculan
los factores. En caso contrario, se les asigna a los factores que
no se calcularon el valow de 999.

8i se desea eliminar ciertas variobles dé un factor (las de
coeficientes muy pequenos por ejemplo) y calcular los valores sin
ellas, debe usarse el COMPUTE en vez de FASCORES. Fodemos tambien
dentro de FACTOR usar las estad{sticas del 1 al 8 y las opciones
del 1 4l 11 que ya describinos y que aunque no son exclusivas del
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andlisis factorial, si nos proporcionan bastante dinformacion
sobre el comportamiento de nuestras variables. Algunas de ellas.
como las grdficas, estdn limitadas por no ser propias del

proceso.

Los valores de los factores se proporcionan en las hojas de

salida del programa.
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CAFITULO 3

ANALISIS DE RESULTATIOS



3.1 ANALISIS DE L.05 DATOS S0CIO-DEMOGRAFICOS.

Se dard a continuacién los datos obtenidos a partir de
aquellas preguntas socio~demogr6ficas contenidas en el
inventario, y que sirvieron para corroborar las caracteristicas
de la poblncidﬁ en‘estuﬁio.

Con respecto a la edad de los contestantes se obtuvo una
media de 18.7 afos; 1la distribucidn por carreras fue la
siguiente: 145 alumnos de Ingenier{a, 135 de Administracidn de
Empresas, 91 de Psicologia y 82 de Comunicacidn,

El 87.4% reporto haber nacido en la Ciudad de México, el
11.3% en provincia y el 1.3% en el extranjero. Como nencionnnoé
anteriormente se¢ trata de una muestra de alumnos de primer
ingreso.

Otros resultados interesantes fueron agquellos con relacidn a
la escolaridad y ocupuci&h del padre y la mddre de los cuales
podemos mencionar lo sigudente: el nivel ocupacional del padre se
distribugé de la siguiente forma: el 64.7% pertenece o0 un nivel
ocupacional alto es decir profesionisius. industriales,
ministros, secretarios de estado, hombres .do negocios,
funcionarios bancavios, etc.; el 27.8X% pertenece al nivel medio
representado por empleados, burdcratas, duefios de comercios,
agentes via jeros, etecs el 1.1X% éorresponde al nivel bajo como son
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carpinteros, mecanicos, sastres, electricistas, agentes de
ventas, etc; y el 6.4X no contestd la pregunta.

La escolaridad del padre fue la sigudente: el 75.3% tuvo
accesn a una carrera universitari. habiéndola completado o no,

El nivel ocupacional de la madre fue el sigudiente: el 10.4%
pertenece a un nivel ocupacional alto, el 12.1%Z a un nivel medio,
el 1.3% a un nivel bajo, el 73.1% se dedica al hogar y el 3.1% no
contestd la pregunta. En cuanto a la escolaridad, el 30,5% tuvo
acceso @ una carrera universitarin habiéndola completado o no; el
31.3% tiene un nivel de preparatorin o equivalente. El porcentaje
restante  tiewme un nivel de primaria (4.0%), o no conpestﬁ la -
pregunta (5.7%). ‘

Tomando en cuenta los datos anteriores, se puede notar que
la mayoria de los su;etoé pertenecen a4 la clase alta definida por
Bejar como la clase dominante, que controla 1los medios de
produccidn e impone puutoﬁ culturales; y de un menor pocentaje de
su jetos:de clase media definida por el mismo autor como aquella
iue imita las costumbres dé'ln clase alta, el instruﬁento“nnturﬁl
de cambio y la clase mas colonizada por pafses ektruﬁjarosA

Dtro autor, Lefiero menciona que el total de clase alta en el
pafs es del 2% y de.la clase media es del 16X Lo que implicurfﬁ
que este estudio no es representativo de toda 1la poblncién
mexicana por lo que los resultados bbtenidos golo se podrén
interpretdr para ?Qte'tipo de poblocién en concreto. .

A continuacidn se dan los resultados corresﬁohdientes a las
escolas del‘lnventurio de Roles Sewunles de Bem,
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Se obtuvieron 1las medias y desviaciones estandar para las
escalas de HRem por sexo (ver tahla 1), despuéé se realizaron
pruebhas t de Student para ver a8i existian diferencias
significativas entre hombresy mujeres en masculinidad, feminidad
Y deseabilidad spcdal, encontrando que s&i existen estas
diferencias por sexo en la escala. Para poder tener una seguridad
mayoyr con respecto a esto se hicieron 2 comparaciones adicionales
La primera fue realdzar las. pruebas ¢  entre las escalas de
masculinidad y ifeminidad para cada sexo, encontrandonos
con que los hombres obtuvieron puntajes mas altos en la escala de
de masculinidod que en la de feminidad (t = 4.47, p ¢ .001). Y la
segunda  fue eliminar los ditems ‘“masculine® y "femenino® de
las escalas pensando que estos dos items podrfan estar causando
el alza de los puntajes; aun asi 1las diferencias siguieran
siendo significativamente diferentes ( para 1la escala de
masculinidad ¢ = 2,11, p ¢ .01 ; para lq escala de feminidad
t=8.35 p ¢ .001).

En la escala de deseabilidad social también se encontrd una
diferencia significativa entre sexo lo que nos indica que las
my jeves estan tratando de dar una mejor imagen que los hombres,
ya que esta escala esta construida de manera de qde sea nedtral
en cuanto al sexo. I

Al compnruf estos resultados con estudios similares
realizados en E.E.U.U. ¢ Inglaterva (ver tabla 2) se encontro que
los  hombres Mexicanos obtuvieron puntajes mas altos en la escala
7 dq mdsculinidﬁds y en la wscala de feminidad obtuviéron punta jes
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mas bajos que los cuatro grupos de comparacion, pero estas
diferencias solo son significativas en relacion a los dos grupos
Norteamericanos (se uso una prueba t para nuestras
independientes).

Las mujeres Mexicanas obtuvieron puntajes significativamente
mas altos que los cuatro grupos en comporncioﬁ en la escala de
masculinidad, y en cuanto a la escala de feminidad, los punta jes
son mas altos gue los de los cuﬁtro Jrupos, pero s0N
estadisticamente significativos en relacidn a los de Stanford,
Swansea Yy Surrey.

En la escala de deseabilidad socinl tanto los hombres como
las mujeres Hexicanos tienen puntuJesr significativamente mas
altos. |

Otvas de las pruebas gque se llevaron a cnbn fue la de
comparar cada item separado por sexo. encpntrﬁndose lo siguiente:
. en la éscnln‘de masculinidad 8 items fueron contestados de manera
slgnificatlQahente distinta con p ¢ .05 pbr lﬁs honbro# y por las
mujeves y estos son: atlético, hébil para dirigir;'dispﬁesto a
arriesgarme, tomo decisiones con. facilidad, masculino, actuo como
lider, competitivo y ambicioso. De la escala de feminidad, se
encontraron diferenéios sighificot;vos entre los sexos en 18
items, de esta escdln solo en los iteﬁi'cﬁlido e infantil no se
encontraron diferencias. En cuanto a la escala de deseabilidad
: sotiol se encontro que las medias. de 13 items - fuéron
_ significntivnnente mas -altes para. las mujeres que ﬁoro low
 homb¥§s; Eéins fueﬁon . servicial, cqngcienzudo. dfan&iico.
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confiables, honesto, resevvado, sincero, vanidoso, agradable,
amigable, adaptable, discreto y convencional.

También se compararon 1las escalas de masculinidad y
feminidad por cavrrera Yy por sexa, pero no se encontro -
diferencias.

Se sacaron otras pruebas y el dnico hallazgo fue que 1los
hijos de madres universitarias obtuvieron puntajes mas altos en
la escala de mqsculinidnd que las nadres con nivel de
preparatoria o secundaria (F = 5.94, p ¢ .01),

Con relacion a 1los ditems nuevos se compararon las medias
entre los sexos en  las escala  de  masculinidad valuada
positivonehte (MF), masculinidad valuada negativamente (MN),
feminidad voluadq’ positivamente (FF) y feminidad valuada -
- negativamente (FN). (Tabla 3), En todas 1las escalas se‘
encontraron diferencias significativas menos en FN, que describe
caracter{sticas de sumisidn e indecisidn (Tabla 4),

' Se socdron también 1las medias de cada item nuevo entre sexo,
encontrdndose con que 25 items diferenciaron significativamente

en la direccion esperada (Tabla 95).

3~b




3.2 RESULTADOS OBTENIDOS A PARTIR DE LOS ANALISIS FACTORIALES.

S¢ saco un analisis factorial de los items del IRSH por el
metodo de componentes principales, sin iteraciones con rotacion
varimax dandonos iﬁ factores con valores caracteristicos arriba
de 1 evplicandeo dinicialmente el 60% de la varianza acumulada.
Cuatro de estos quince factores fueron interpretables. |

e estos cuatro factores se tomaron los items con pesos
nayores que .40 (Tabla &), estos factores se dinterpretaron de
la siguiente forma: El1 factor 1 estn compuesto de 20 items y se
identifico como el factor Tierno-Tulce.

El ségundo comprende 17 items y se identificJ comg el factor
-‘Confindo-seguro.

El +tercero contiene 10 iditems y se 1le identifico como
Dominante-Agresivo.

Y el‘ altimo contiene 8 items y @s el factor
Alegre-Agradable,

El primer fucto;.se refiere o nspectos de emotividad. De los
20 items son 13 de la escala femenina, 6 de lo de deseabilidad
social Yy uno de la de masculinidad pero con peso negntivo.

.El ségundo habla de aspeétos de auto-afirmacidn, seguridad
en o mismo. De los 17 items 12 son de la escala de masculinidad,
1 de feninﬁdod y 4 de deseabilidad 5bcid1. ' |

| | o 3-7



El tercero se refiere a aspectos de
Domino-Temperamentalidad. Con 7 items de la escala masculina y 3
de la de deseablilidad social.

El cuarto es uno sub-escala de actitud afable y esta
compuesto de 4 items de la escala de deseabilidad social, 2 de
ellos negativos, 4 de 1la escala de feminidad y 1 de la escala de
masculinidad.

De los items nuevos también se sacd un  andlisis factorial
con el método d& componentes principales sin iteraciones y con
rotacidh varimax. Estd compuesio de '16 factores con wvalores
caracter{sticos arriba de 1 que inicialmente explican el 58.6% de
la varianza acumulada de los cuales 5016 3 factores fueron
interpretables.

El primer factor es Rudo-Materialista y tiene 14 items de la
escala MN, 1 item de la MP y 3 de la FP con pesos negativos
(Tabla 7). v .

El sequndo gs Sumiso-Indeciso con 15 items, 13 de la escala
FN, 1 de 1la FP y i de 1a MN.

El tercero es TrpboJudor~Activo con 10 items, & de la escala
MF y 4 de la FF.

Después de estos andlisis se hizo un on&l}sis factorial con
~algunos 4items de la escala de Rem y dé 1a escala nueva

éncontfnndo 16 siguiente: 16 factores con valores caracteristicos
arriba de 1 que inicialmente explican el 34.3% de la vurianza de
los cuales solo § fueron interpretahles el primer factor Deseoso
ﬂé consblorfFemenino; el segunao .Sumiso-lndeciso, el tercero
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Iominante-Agresivo, el cuarto Reflexivo-Analitico y el Wltimo

Agradable-Alegre (Tabla 8).
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Tabla 1

MEDIAS Y DESVIACIONES ESTANDARD DE

LAS ESCALAS DEL INVENTARIO DE ROLES SEXUALES DE BEM

(IRSB)
SEXO HOMBRES MUJERES - t P
scala n=237 n=216
X 5.22 4,80 5.07 .001
riagculinidad
DS .06 .74
X 4,31 : 5.14 11.87 .001
Feminidad .
Ds .55 .55
X 5.15 75,31 2,72 .01
Deseabilidad
Social

Ds .37 : L4l




Tabla 2

HEDIAS Y DESVIACIONES ESTANDARD EN ET. IRSDB
BN DIVERSOS ESTUDIOS CON ESTUDIANTES UNIVERSITARIOS

Sixo

KSCALA
Tomores México ¢ Stanford (USA)* Foothill (USA)* Surrey (U.K)#®* Swansea (U.K.)#hh
Masculinidad X -5.22 4,97 . 4,66 ' 4,61
s .66 .67 L a2 .69
Rompres Poothill (USA) Stanford (USA) Surrey (U.K.) Swansea (U,K.) México
Yeuninidad X 4,62 - ' 4,40 4.35 43
b .64 .55 J46 .53 .58 .
Hombres uékico Stanford (USA) Foothill (USA) Svansea (U,K.) Surrey (U.K.)
Degeabilidad X 5.15 4,91 4,68 4,66 . 4,33
Social ] Y .50 .50 W47 W31
dujeres . : Héxico Stanford (USA) " Foothill (USA) Swansea (U.K.) Surrey (U.K.)
#asculinidad X 4,60 4,57 4,55 4,11 4,02
DS T4 .69 W75 72 +66
fujeres Héxico Foothill (USA) Stanford (USA) Swanpea (U.K.) surrey (U.K.)
Feminidad X 5.14 5,06 .01 - 4.74 4,71
DS «55 .50 .52 .53 46
dujeres ’ léxico Stanford (USA) Foothill "(USA) Swansea (U.K.) Surrey (U.XK.)
Deseabilidad X 5.31 5,08 4.89 4,66 4.35
Social 08 Al .50 53 6 27

Rr *lenv (1974), sshetton (1977), .*'l;ll‘l (1961)




vtabla”3

‘NUZVA ESCALA DE RASGOS ¥ Y F VALORADOS
© POSITIVA Y NEGATIVAMENTE

" MASCULINIDAD VALOR

FEMINIDAD VALOR

MASCULINIDAD VALOR

FEMINIDAD VALOR

* NEGATIVO NEGATIVO POSITIVO POSITIVO
Egoista : De personalidad débil Maduro Espiritual
Usa malas palabra Impulsivo (a) Racional Generosc (a)
vlaterialista Actiio como seguidor _ Valjente Reflexivo (a)
Iriste Retrafdo De voz fuerte - Paciente

Irracional Activo (a) Conformista

Incapaz de comprometerse
Rudo- (a)

Frio (a)

Flojo (a)
Incomprensivo (a)
.Dificil de halagar
Autoritario
Trajicionero

e disgustan los nifios
Débil ante el dolor
Impaciente

Arrogante

Rebelde

No me interesa consolar al

que se siente lastimado
idalo

Anti-Religioso
Insensible a las necesi-
dades de los demis

Abnegado (a)
No me gusta arriesgarme

- Simplista

Sumiso (a)

Incapag de planear
Indeciso (a)
Inseguro de mi mismo
Pasivo (a) ‘
No_puedo mantener mi
postura :
Resignado (a)

Cobarde ~

Dependiente

Dificil de que
cambie de opiniones
Entelectual

Capaz de planear

Cooperador (a)

Capaz de contraer
compromisos )
Fuerte ante el dolor

Bueno (a)

Trabajador (a)
Religioso (a)
Intuitivo (a)



Tabls 4

ESCALAS NUEVAS DE MASCULINIDAD Y

FEMINIDAD EVALUADAS POSITIVA Y NEGATIVAMENTE

SEX0 HOMNBRE MUJER t p

culinidad X 5.24 5.04

itiva DS 41 .52 3.10 01
culinidad X 2.95 2.49 . |
étiva DS .39 .30 8.21 L 0uL
jinidad b 4,46 4.69

itiva s .28 32 4.41 .001
intdad X 2.53 2.56 :

' ‘ L491 NS

ativa. DS .42 ' 40




Tapla 5

REACTIVOS DE LAS ESCALAS NULVAS EN LAS QUE SE

ENCONTRARON DIFERENCIAS SIGNIFICATIVAS

ASCULINOS POSIIIVOS

MASCULINOS NEGATIVOS

FEMENINOS POSITIVOS

FEMENINOS NEGATIVOS

- De voz fuerte
~ Capaz'de planear

- Uso malas palabras
Materialista

- Rudo

- Frio

~ Flojo

-~ Incomprensivo
Diffcil de halagar
Autoritario

- Traleionero

~ No me gusta los unifios

~ Arrogante

- No me interesa comnsolar
al que se siente lastimado

~ Malo
-~ Anti-Religioso

~ Ingensible a las necesidades

de los demds

Espiritual
Generoso
- Paciente
~ Bueno }
Religioso
Intuitivo

1

- De personalidad
débil
- Indeciso




Tebls ©

PRINCIPALES FACTORES Y PESOS CORRESPONDIENTES

DEL INVENTARIO DE ROLES SEXUALES DE BEM

. FACTOR 1 FACTOR 2 FACTOR 3 FACTOR &
Tierno-Dulce Confiado-Seguro Dominante-Agresivo Alegre-Agradable -
]

Tierno 70 Me comporto confiado Dominante T4 Alegre .58
Dulce 67" de mi mismo .69 Agresivo .67 Agradable .56
Femenino .65 Seguro de mi mismo .68 Vanidoso .64 Amigable 48
Deseogo de consolar Dispuesto a Temperamental .60 Adaptable w42
al que se siente mantener mi postura .56 Enérgico .54 Feliz 40
lagtimado .65 Defiendo wmis De personalidad Serio .54
Sensible a las principios .53 fuerte .53 Timido -.53
necesidades de los Tomo decisiones _ Actilo como lider N Reservado  =-,46
demis .39 con facilidad .53 Individualista 42

Comprensivo 59 - Autosuficiente 52 Ambicioso 42

Caritativo .56 Habil para dirigir .49 Dramitico Y

Me gustan los nifos .57 Independiente .46

Servicial 52 Analftico A

Compasivo 52 Dispuesto a

Afectucso ,50 arriesgarme 48

Leal b Sincero A7

Confiable .47 Honesto .46

De yoz suave 46 De personalidad

Amigable- 44 fuerte 45

Sincero .42 Competitivo a4

Honesto - W4l Confiable .43

No uso malas Conaienzudo W4l

palabras W40 Influenciable -.51
Discreto .40 : -

Masculino -.61



Taa 7

PRINCIPALES FACTORES Y PESOS CORRESPON-
DIENTES DE LAS ESCALAS NUEVAS DE MASCU-
LINIDAD Y FEMINIDAD VALUADAS POSITIVA Y
NEGATIVAMENTE
FACTOR 1 FACTOR 2 FACTOR 3
Rudo-Materialista Sumiso-Indeciso Trabajador-Activo
Rudo .67 Sumiso .65 Trabajador .64
' Materjalista .55 Indeciso .58 Activo .60
Prio .55 Conformista .56 Reflexivo .56
. Autoritario .53 Regignado .56 Cooperador .53
De voz fuerte .51 Incapaz de planear .54 Haduro .52
No me interesa con- De personalidad Intelectual .51
solar al que ge débil © .52 Bueno .50
siente lastimado .51 Cobarde .52 Racional .50
Uso malas palabras .50 Actlio como segui- Valiente .50
- dalo .49 dor .51 Capaz de planear .44
- Flojo Y No me gusta arries-
Incomprensivo .46 garme .50
HMe disgustan los Inseguro de m{
nifos .46 mismo 48
Zgoista .45 No puedo mantener
Insensible a las mi postura 47
necesidades de los Simplista .43
demds 45 Diffcil de halagar .42
Arrogante .45 Pasivo Y]
Rebelde © .43 Irracional W41
Anti-Religioso ) .40 )
Religioso =44
Generoso -.41

fspiritual -.40

AT G




Tawla &

PRINCIPALES FACTORES DZ ALGUNOS REACTIVO

DE LAS ESCALAS DE BEM Y DE LAS ESCALAS NUEVAS

FACTOR 1 FACTOR 2
Deseoso de Consolar Sumiso
3
eoso de consolar .69 Sumiso . 64
enino .67 Indeciso .64
rno .66 Incapaz de planear .56
gustan los nifios .62 Resignado 158
.59 Actlio como seguidor .55
sible .59 conformista- .55
itativo .56 No me gusta arriesgarme .53
pasivo .33 Cobarde .52
prensivo 48 Inseguro de mi mismo .51
icial 40 Timido W43
me interesa congolar -.64 Confiado -.52
-.50 Seguro de mi mismo -.45
~.50 Habil para dirigir - 44
0 -.45
erialista - 43
FACIOR 3 FACTOR 4 FACTOR 5
Dominante Reflexivo Agradable
inante .80 Reflexivo .57 Agradable .69
esivo J1 Analitico .53 Alegre .63
toritario 62 Racional W52 Amigable _ +58
personaljdad Serio .50 Adaptable - .53
rte ,61 Dispuesto a man- " Bueno - .47
rgico .61 tener mi postura ,50 Timido - 42
nidoso .60 Independiente .46
eramental .59 Reservado .46
tlo como Maduro .46
der .49 Autosuficiente .42 .
olsta 4b :

vox fuerte 40
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